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บทที่ 3 

ระเบียบวิธีวจิัย 

 

3.1 แบบจําลองท่ีใชในการศึกษา 

การศึกษาคร้ังนี้ใชแบบจําลอง Vector Autoregressive (VAR) ในการศึกษาความสัมพันธและ
ผลกระทบท่ีตัวแปรเศรษฐกิจมหภาคมีตอดุลการชําระเงินของประเทศไทย โดยตัวแปรตางๆท่ีนํามา
เปนตัวแปรในแบบจําลอง VAR ไดแก ดัชนีราคาผูบริโภค ดัชนีคาเงินในรูปตัวเงิน ดัชนีผลผลิต
อุตสาหกรรม และอัตราดอกเบี้ยเงินใหกูยืมระหวางธนาคาร ของประเทศไทย สหรัฐอเมริกาและ
ญ่ีปุน รวมท้ังหมด 12 ตัวแปรดังนี้ 
 
 BOPTH  คือ ดุลการชําระเงินของประเทศไทย 
 BOPUS  คือ ดุลการชําระเงินของประเทศสหรัฐอเมริกา 
 BOPJ  คือ ดุลการชําระเงินของประเทศญ่ีปุน 
 CPITH  คือ ดัชนีราคาผูบริโภคของประเทศไทย 
 CPIUS  คือ ดัชนีราคาผูบริโภคของประเทศสหรัฐอเมริกา 
 CPIJ  คือ ดัชนีราคาผูบริโภคของประเทศญ่ีปุน 
 NEERTH คือ ดัชนีคาเงินของประเทศไทย 

 NEERUS คือ ดัชนีคาเงินของประเทศสหรัฐอเมริกา 

NEERJ  คือ ดัชนีคาเงินของประเทศญ่ีปุน 
iTH  คือ อัตราดอกเบี้ยของประเทศไทย 

iUS  คือ อัตราดอกเบี้ยของประเทศสหรัฐอเมริกา 

iJ  คือ อัตราดอกเบี้ยของประเทศญ่ีปุน 
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3.2 วิธีการวิจัย 

3.2.1 การทดสอบความนิ่งของขอมูล (Unit Root Test) 
  ในการศึกษานี้ใชขอมูลท่ีมีลักษณะเปนขอมูลอนุกรมเวลา คาของตัวแปรใน
ปจจุบันและอดีตมีความสัมพันธกัน ทําใหตัวแปรมีลักษณะไมนิ่ง(Non-Stationary) ถาหากตัว
แปรท่ีใชประมาณคาในแบบจําลองมีคุณสมบัติไมนิ่ง จะทําใหเกิดปญหาความสัมพันธไม
แทจริง ดังนั้นจึงตองมีการทดสอบความน่ิงของขอมูล เพื่อพิจารณาคุณสมบัติความน่ิง 
(Stationary) ของขอมูล โดยวิธี Phillips – Perron test (PP test) เพ่ือคนหารูปแบบของ Unit 
Root ซ่ึงอาจชวยอธิบายระหวางการทดสอบ Unit Root ท่ีขอมูลมีลักษณะคงที่และไมคงท่ีของ
แนวโนมในการตัดสินใจ Phillips – Perron จึงเลือกวิธีทดสอบโดยการไมใชตัวแปรในการ
ควบคุมระดับความสัมพันธตามลําดับท่ีสูงกวาของระดับตัวเลข ซ่ึงแสดงไดดังตอไปนี้ 
 

Yt  =  α + βYt -1 + εt             (3.1) 
 
ทําการแกไขวิธีทดสอบของ Augmented Dickey Fuller test ใหมีลําดับ

ความสัมพันธตามลําดับสูงข้ึน โดยบวกตัวเลขกลุมทายท่ีมีความแตกตางกันทางดานขวามือ คือ
การทดสอบของฟลลิป-เพอรอน ไดมีการแกไข t-test ของคาสัมประสิทธ์ิเพื่อใหตัวเลขเกิด
ความสัมพันธตอเนื่อง โดยทําการแกไขปญหาการเกิด heteroscedasticity และ Autocorrelation 
ดวยวิธีการของ Newey-West ดังนี้ 

 
ω2  =  γ0 + ∑ ቀ1 -  u

 q+1
ቁ γ1

q
u =1             (3.2) 

 
γj  =  1

T
 ∑ εεt - j

T 
t = j +1              (3.3) 

 
คา t-test ของฟลลิป-เพอรอน คํานวณไดดังนี้ 
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จากสมการขางตนตําแหนงใดท่ี ݐ௕,  ߚ ௕ คือคา t-test และ standard error ของݏ

และ s คือผลการทดสอบการถอยหลังของลําดับเลขผิดพลาด และ q คือ truncation lag 
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การกระจายไมส้ินสุดของ t-test ของฟลลิป-เพอรอน ก็เหมือนกับ t-test ของวิธี 
Augmented Dickey Fuller test สวนท่ีเหมือนกับการทดสอบของวิธี Augmented Dickey Fuller 
test คือใหมีการกําหนดรวมตัวเลขคงท่ีกับตัวเลขคงท่ีท่ีมีทิศทางเปนเสนตรง หรือจะไมกําหนด
ก็ไดในการทดสอบการถดถอย สําหรับวิธีทดสอบของ Phillip – Perron test ตองระบุวิธีตัดเลข
ตัวทาย q เพ่ือแกไขตามวิธีของ Newey-West โดยขอมูลใดก็ใชทดสอบการถดถอยตองแปลง
เปนเลขจํานวนเต็มกอน 

 
3.2.2 การเลือกความลาชา (Lag) ท่ีเหมาะสม 

 ในการศึกษาน้ีใชเกณฑ Akaike Information Criteria (AIC) และ Schwarz’s 
Bayesian Information Criterion (SBC หรือ SC) เปนเกณฑการพิจารณาความเหมาะสมของ
จํานวนความลาชา หรือ Lag ของแบบจําลอง (Enders, 1995) มีสูตรดังนี้ 

 
  AIC = T ln(sum of squared residual) + 2n         (3.5) 

  SC = T ln(sum of squared residual) + n ln(T)        (3.6) 
 
 โดยท่ี ݊ = จํานวนพารามิเตอร (p + q + possible constant term) 

   T = จํานวนตัวอยาง  
 

เกณฑการพิจารณาท้ังสองนี้อาศัยความควรจะเปน(likelihood-based) และแสดงให
เห็นถึงความสมดุล (ท่ีมีผลในทางตรงกันขาม) ระหวาง “fit” ซ่ึงวัดโดยจํานวนของพารามิเตอร
อิสระ p+q ถาคาคงท่ีถูกนําไปรวมอยูในแบบจําลองดวยจํานวนพารามิเตอรดังกลาวก็จะ
เพิ่มข้ึนเปน  p+q+ 1 สําหรับหลักเกณฑในการตัดสินใจเลือกแบบจําลองคือ  จะเลือก
แบบจําลองท่ีมีคา AIC หรือ SC ท่ีมีคานอยท่ีสุด โดยคา AIC หรือ SC จะมีคานอยเนื่องจาก
สาเหตุดังตอไปนี้คือ มีคาความแปรปรวนและความแปรปรวนรวมนอย มีจํานวนของตัวแปร
และจํานวน Lag นอย รวมถึงมีจํานวนขอมูลในการประมาณคามาก 

ถาเกณฑการพิจารณาทั้งสองดังกลาวมีความแตกตางกันใหเลือกใชคา SC กอน 
เนื่องจากคา SC มีคุณสมบัติในการเลือกแบบจําลองท่ีถูกตองและคอนขางแนนอน สําหรับ 
AIC นั้น มีแนวโนมเปนลักษณะเชิงเสนกํากับในแบบจําลองท่ีมีพารามิเตอรมากเกินไป 
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3.2.3 แบบจําลอง Vector Autoregressive 
เพื่อตอบคําถามของการศึกษา การศึกษานี้ไดกําหนดแบบจําลอง VAR เปน

แบบจําลองท่ีเหมาะสมเพื่อใชในการศึกษา เนื่องจากลักษณะและความสัมพันธของตัวแปรอาจ
ไมชัดเจนและเปนความสัมพันธในเชิงพลวัตร ประกอบกับขอสมมติท่ีใหตัวแปรแตละตัวไม
สงผลตอตัวแปรอ่ืนๆในชวงเวลาเดียวกันหรือไมสงผลกระทบอยางทันทีเม่ือตัวแปรหนึ่ง
เปล่ียนแปลง เพราะการตอบสนองตอ Shock ท่ีเกิดข้ึนและท่ีมีผลตอตัวแปรตางๆในระบบ
เศรษฐกิจนั้นมีความลาชา (Non-Contemporaneous Effect) 

สามารถสรางแบบจําลองของเวกเตอรในรูปคาท่ีผานมาในอดีตของเวกเตอร
ดังกลาว ผลท่ีไดคือ Vector Autoregrssion (VAR) สามารถเขียนไดดังนี้ 

 
 yt  =  m + A1yt - 1 + A2yt - 2 +…+ Apyt - p + εt         (3.7) 
 
Enders (1995) ไดยกตัวอยางระบบอยางงายท่ีมีสองตัวแปรดังนี้ 
 
 y1  =  b10 + b12zt + γ11yt - 1 + γ12zt - 1 + εyt         (3.8) 
  z1  =  b20 + b21yt + γ21yt - 1 + γ22zt - 1 + εzt         (3.9) 
 
3.2.4 การวิเคราะหปฏิกิริยาตอบสนองตอความแปรปรวน (Impulse Response 

Function : IRF) 
เนื่องจากการวิเคราะหแบบจําลอง VAR ไมสามารถวิเคราะหจากคาสัมประสิทธ์ิท่ี

ไดจากการประมาณคา จึงตองอาศัยวิธีการวิเคราะหปฏิกิริยาตอบสนองตอความแปรปรวน 
(Impulse Response Function: IRF) ชวยในการวิเคราะห ซ่ึงอาศัยแนวคิด Moving Average 
เพื่อพิจารณาการเคล่ือนไหวของตัวแปรท่ีเปนอนุกรมเวลา โดยแบบจําลอง VAR จะอาศัย
คุณสมบัติ Stability ของแบบจําลองในการเขียนแบบจําลองใหอยูในรูป Vector Moving 
Average (VMA) ดังนี้ 

 
  ൤

yt
Zt

൨   =  ቂ
y
zҧ
ത
ቃ  + ∑  ൤

(i)11׎ (i)12׎
(i)21׎ (i)22׎

൨ ൤
εyt -i
εzt - i

൨∞
i=0        (3.10) 

 
จากน้ันทําการหาตัวคูณ Multiplier ൫׎ij(i)൯ ของคาความผิดพลาด (εi) ใน

แบบจําลองVMA แตละชวงเวลา แลวนําตัวคูณนั้นมาวาดกราฟเทียบกับเวลา จะได IRF จะ
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สามารถวิเคราะหความสัมพันธของตัวแปรหนึ่งตออีกตัวแปรหนึ่งในแตละชวงเวลา ซ่ึงใน
การศึกษานี้ สามารถบอกทิศทาง แนวโนมการเปลี่ยนแปลงและขนาดของผลกระทบในแตละ
ชวงเวลาได 

 
3.2.5 การวิเคราะหการแยกสวนของความแปรปรวน (Variance Decomposition) 

 จาก IRF เปนการวิเคราะหตัวแปรท่ีศึกษาแบบเปนคู เนื่องจากสัมประสิทธ์ิของคา
ความผิดพลาด (εi) ท่ีคํานวณไดเปนคาท่ีเกิดจากพจนความคลาดเคล่ือนของตัวแปรเดียว 
Variance Decomposition (VD) เปนวิธีการหนึ่งในการวิเคราะหภาพรวมในระบบ โดยจาก
แบบจําลอง VMA ท่ีไดจากการหา IRF เราสามารถพยากรณ (Forecast) ตัวแปรได (หรือ
พยากรณจาก VAR หรือ VEC ก็ได) 

ดังนั้นสวนประกอบของความแปรปรวนของความคลาดเคล่ือนของการพยากรณ
จะแสดงสัดสวนการเคล่ือนไหวในหนึ่ง Sequence อันเนื่องมาจาก Shocks ของตัวแปรนั้นเอง 
เม่ือเทียบกับ Shocks อันเนื่องมาจากตัวแปรอ่ืน โดยการพิจารณาสัดสวนของผลกระทบของตัว
แปร 
 


