
 

บทที่ 3 
ระเบียบวิธีวจิัย 

 
3.1 กรอบแนวคิด 
 การศึกษาความสัมพันธระหวางปจจัยทางเศรษฐกิจและมูลคาสินคาเกษตรสงออกหลัก  
ของไทย เพื่อหาขนาดและระยะเวลาความสัมพันธท้ังในสวนของตัวแปรอ่ืน (ดัชนีบอลติค              
อัตราแลกเปล่ียนสกุลเงินบาทกับสกุลเงินเหรียญสหรัฐฯ และราคาน้ํามันดิบในตลาดโลก) และตัว
แปรตัวมันเอง (มูลคาขาวสงออก และมูลคายางพารา) โดยใชเทคนิคทางเศรษฐมิติในการศึกษา
ความสัมพันธ 
 
3.2 ขอมูลท่ีใชศึกษา 
 ในการศึกษาคร้ังนี้เปนขอมูลทุติยภูมิ (Secondary data) รายเดือน จํานวน 108 เดือน      
ตั้งแตเดือนมกราคม พ.ศ. 2545 – ธันวาคม พ.ศ.2553 ประกอบดวยตัวแปร มูลคาขาวสงออก (Rice) 
รวบรวมโดยสมาคมผูสงออกขาวไทย มูลคายางพาราสงออก (Rubber) รวบรวมโดยสถาบันวิจัยยาง 
กรมวิชาการเกษตร ดัชนีบอลติค Baltic Dry Index (BDI) จากฐานขอมูล Reuters ราคาน้ํามันดิบ
ตลาดโลก (Oil) จากกรมเศรษฐกิจระหวางประเทศ กระทรวงการตางประเทศของไทย                
และอัตราแลกเปล่ียนระหวางสกุลเงินบาทกับสกุลเงินดอลลารสหรัฐ (Exh) จากธนาคาร            
แหงประเทศไทย 

3.3 แบบจําลองท่ีใชในการศึกษา 
 การวิเคราะหความสัมพันธระหวางมูลคาสินคาเกษตรสงออกหลักของไทยกับปจจัย      
ทางเศรษฐกิจ ปจจัยทางเศรษฐกิจในการศึกษาประกอบดวย  ดัชนีบอลติค ราคานํามันดิบ              
ในตลาดโลก และอัตราแลกเปล่ียนสกุลเงินบาทกับสกุลเงินเหรีญสหรัฐฯ มูลคาสินคาเกษตรสงออก
หลักของไทย เนื่องจากไทยเปนประเทศท่ีสงออกขาวและยางพาราเปนอันดับหนึ่งของโลก โดยนํา
มูลคาขาวและยางพาราศึกษา มีแบบจําลองความสัมพันธสามารถแสดงไดดังตอไปนี้ 
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แทนคา 1tY หรือ 2tY  ใน ty  
 

tptpttt yAyAyAmy   .....2211  
 

  m   คือ  1k  vector ของคาคงตัวหรือคาคงท่ี (constants) 
  iA   คือ  parameter 

t   คือ  error term ณ เวลา t ใด ๆ 
 p    คือ  observation 

1tY , 2tY   คือ  VAR function 
 GRICEt  คือ การเปล่ียนแปลงของมูลคาขาวสงออก,         
GRUBBERt คือ การเปล่ียนแปลงของมูลคายางพาราสงออก 

              GBDIt   คือ การเปล่ียนแปลงของดัชนีบอลติค Baltic Dry Index (BDI) 
               GOILt  คือ การเปล่ียนแปลงของราคานํ้ามันดิบตลาดโลก  
 GECHt   คือ การเปล่ียนแปลงของอัตราแลกเปล่ียนสกุลเงินบาทกับสกุลเงิน 
   ดอลลารสหรัฐ 
 
3.4 สมมติฐานของการวิจัย 
 3.4.1 การเพ่ิมข้ึนของดัชนีบอลติคจะทําใหมูลคาเกษตรสงออกหลัก (ขาวและยางพารา) 
ของไทย เพิ่มข้ึน และในทางตรงกันขามการลดลงของดัชนีบอลติดจะทําใหมูลคาเกษตรสงออก
หลักของไทยลดลง 
 3.4.2 การเพ่ิมข้ึนของดัชนีบอลติคจะทําใหมูลคาเกษตรสงออกหลัก (ขาวและยางพารา) 
ของไทย ลดลง และในทางตรงกันขามการลดลงของดัชนีบอลติดจะทําใหมูลคาเกษตรสงออกหลัก
ของไทยเพ่ิมข้ึน 
 3.4.3 การเพิ่มข้ึนของราคาน้ํามันดิบในตลาดโลกจะทําใหมูลคาเกษตรสงออกหลัก       
(ขาวและยางพารา) ของไทยเพ่ิมข้ึน และในทางตรงกันขามการลดลงของราคานํ้ามันดิบใน
ตลาดโลกจะทําใหมูลคาเกษตรสงออกหลักของไทยลดลง 
 3.4.4 การลดลงของราคาน้ํามันดิบในตลาดโลกจะทําใหมูลคาเกษตรสงออกหลัก          
(ขาวและยางพารา) เพิ่มข้ึน และในทางตรงกันขามการเพ่ิมข้ึนของราคานํ้ามันดิบในตลาดโลกจะทํา
ใหมูลคาเกษตรสงออกหลักของไทยลดลง 
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 3.4.5 การออนคาของอัตราแลกเปล่ียนจะทําใหมูลคาเกษตรสงออกหลัก (ขาวและยางพารา) 
ของไทยเพ่ิมข้ึน และในทางตรงกันขามการแข็งคาของอัตราแลกเปล่ียนจะทําใหมูลคาเกษตร
สงออกหลักของไทยลดลง 
 3.4.6 การออนคาของอัตราแลกเปล่ียนจะทําใหมูลคาเกษตรสงออกหลัก (ขาวและยางพารา) 
ของไทยลดลง และในทางตรงกันขามการแข็งคาของอัตราแลกเปล่ียนจะทําใหมูลคาเกษตรสงออก
หลักของไทยเพิ่มข้ึน 
 
3.5 วิธีการศึกษา 

ใชเทคนิคทางเศรษฐมิติท่ีเรียกวา Vector Autoregression Model (VAR) ขอมูลท่ีใชใน
แบบจําลองเปนตัวแปรในลักษณะของอนุกรมเวลา (Time Series) การสรางแบบจําลอง VAR ไมได
ยึดตามทฤษฏีโครงสราง เชนแบบจําลองระบบสมการที่เกี่ยวพันกัน (Simultaneous Equation 
Model) ตามทฤษฎีของแบบจําลองแลว VAR ใหผลการประมาณการ (Forecast) ดีกวาวิธีของ
แบบจําลองโครงสราง เชน แบบจําลองระบบสมการที่เกี่ยวพันกันท่ีซับซอนและสามารถจัดการ
ปญหา Simultaneity Bias ไดดี (Gujarti, 2003) มีความไดเปรียบในกรณีท่ีเราไมทราบความสัมพันธ
ท่ีแทจริงในระหวางตัวแปรท้ังหมดท่ีเกี่ยวของกัน หรือไมทราบวาตัวแปรใดเปน Endogenous 
Variable หรือ Exogenous Variable แตทราบวาตัวแปรทุกตัวในแบบจําลอง VAR มีผลตอกัน 
 ดังนั้นสามารถใชแบบจําลอง VAR ศึกษาผลกระทบหรือความสัมพันธของตัวแปรใดตัว
แปรหนึ่งไปยังตัวแปรอ่ืนในแบบจําลอง โดยวิธีตาง ๆ ไดแก การวิเคราะหปฎิกิริยาการตอบสนอง
ตอความแปรปรวน  (Impulse Response Function) การแยกสวนของความแปรปรวน          
(Variance Decomposition) โดยตัดขอจํากัดในการสรางสมการในแบบ Structural Equation Model 
ในกรณีท่ีไมทราบความสัมพันธท่ีแทจริงของตัวแปรตางๆ ในแบบจําลองอาจเกิดปญหาเม่ือทํา   
การตัดหรือเพ่ิมตัวแปรบางตัวในระบบสมการ เชน ปญหา Identification Error ได 
 ในการศึกษาผลกระทบของตัวแปรของปจจัยทางเศรษฐกิจท่ีสงผลตอมูลคาเกษตรสงออก
หลักของไทย โดยใชขอมูลทุติยภูมิเปนขอมูลอนุกรมเวลา ซ่ึงตองนํามาทดสอบลักษณะนิ่งของ
ขอมูล หรือการทดสอบ Unit Roots และตองทําการปรับขอมูลอนุกรมเวลาใหมีลักษณะน่ิง 
(Stationary) หรือไมมี Unit Roots มิเชนนั้นจะทําใหเกิด Spurious Problem ได เพราะฉะน้ันจะตอง
ทดสอบดูวาขอมูลอนุกรมเวลาที่นํามาศึกษามีผลของ Trend ผสมอยูหรือไม โดยทดสอบ            
Unit Roots กับขอมูลของตัวแปรทุกตัวแปรดวยวิธี Dickey – Fuller GLS (ERS) Test, Augmented 
Dickey – Fuller (ADF) Test และ Phillips – Perron (PP) Test ช่ึงผลการทดสอบจะปรากฎออกมาวา
ตัวแปรใดมี Unit Roots แสดงวาขอมูลอนุกรมเวลาท่ีนําไปใชนั้นไม Stationary คือมีผลของ Trend 
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อยูในอนุกรมของขอมูล ดังนั้นจะตองใช Difference เพื่อปรับใหขอมูลอยูในรูปท่ี Stationary ท่ี 
Difference ในลําดับของ Order และเลือก Lag ท่ีเหมาะสม 
 จากน้ันนํามาทดสอบความสัมพันธในระยะยาวหรือการหา Cointegration การสราง
แบบจําลอง Vector Autoregression Model (VAR) และในข้ันตอนสุดทายการใชผลการประมาณคา
และการวิเคราะหปฏิกริยาตอบสนองตอความแปรปรวน (Impulse Response Function) และ       
การแยกสวนของความแปรปรวน (Variance Decomposition) โดยแตละข้ันตอนมีรายละเอียด
ดังตอไปนี้ 
 

3.5.1 การทดสอบ Unit root 
ในการศึกษาขอมูลท่ีใช มี ลักษณะเปนอนุกรมเวลา  ตัวแปรปจจุ บันและในอดีต                    

มีความสัมพันธกัน ทําใหตัวแปรมีลักษรณะไมนิ่ง (Non – stationary) หากนําขอมมูลท่ีลักษณะ     
ไมนิ่งไปใชประมาณคาจะสงผลใหแบบจําลองมีคุณสมบัติไมนิ่ง ทําใหเกิดปญหาความสัมพันธท่ี  
ไมแทจริง Spurious หรือตัวแปรเสมือนมีความสัมพันธกันแตในความจริงไมสัมพันธกัน 

ข้ันตอนแรกกอนการประมาณคาจะพิจารณาลักษณะของขอมูลโดยทดสอบคุณสมบัติ 
Stationary หรือ Unit root ดวยการทดสอบ Dickey – Fuller Test (DF), Augmented Dickey – Fuller 
Test (ADF), Phillips  - perron test (PP) โดยพิจารณาสมการการถดถอย ดังตอไปนี้ 

 
 วิธีท่ี 1 Dickey – Fuller Test (DF) เร่ิมตนดวยกระบวนการ Autoregressive Model โดย    
มีสมการท่ีตองทดสอบอยู 3 สมการ (At level) คือ 
  โดยกําหนดใหแทน tX  ดวย tGRICE , tGRUBBER , tGBDI , tGECH  และ tGOIL  
 และ 1tX  ดวย 1tGRICE , 1tGRUBBER , 1tGBDI , 1tGECH  และ 1tGOIL  ทําการ
ทดสอบท่ีละตัวแปร 
 ttt XX   1                               (random walk process) (37) 
 ttt XX   1          (random walk with drift)  (38) 
 ttt XtX   1                  (random walk with drift  
                        and linear time trend)   (39) 

ในการทดสอบจะพิจารณาคา   โดยเปรียบเทียบกับคา t – statistics ท่ีคํานวณได            
กับคาท่ีเหมาะสมท่ีอยูในตาราง Dickey – Fuller ซ่ึงมีสมมติฐานท่ีใชการทดสอบ คือ  

สมมติฐานหลัก  H0:    =  0   (non – stationary) 
สมมติฐานรอง  H1 :    <  0   ( stationary) 
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วิธีท่ี 2 Augmented Dickey – Fuller Test (ADF) พิจารณาสมการถดถอย 3 รูปแบบท่ี
แตกตางกันในการทดสอบวามี Unit root หรือไม ซ่ึงมีรูปสมการ ดังนี้  
 โดยกําหนดใหแทน tX  ดวย tGRICE , tGRUBBER , tGBDI , tGECH  และ tGOIL  
 และ 1tX  ดวย 1tGRICE , 1tGRUBBER , 1tGBDI , 1tGECH  และ 1tGOIL  โดยทําการ
ทดสอบท่ีละตัวแปร 
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                and linear time trend) (42)  
การทดสอบจะพิจารณาคา   โดยเปรียบเทียบคา t – statistic ท่ีคํานวณไดกับคาวิกฤต MacKinnon 
(MacKinnon critical values) มีสมมติฐานในการทดสอบ ดังนี้ 

สมมติฐานหลัก  H0:    =  0   (non – stationary) 
สมมติฐานรอง  H1 :    <  0   ( stationary) 
 
วิธีท่ี 3 การทดสอบยูนิทรูท โดยวิธีฟลลิป – เพอรอน Phillips  - Perron test (PP) 

ฟลลิป – เพอรอน เลือกวิธีทดสอบโดยการไมใชตัวแปรในการควบคุมระดับความสัมพันธ
ตามลําดับท่ีสูงกวาของระดับตัวเลข วิธีทดสอบการถดถอยของฟลลิป – เพอรอนมีดังตอไปนี้ 
  tttt xYY   1       (43) 
 ทําการแกไขวิธีทดสอบของ Augmented Dickey Fuller test ใหมีความสัมพันธตามลําดับ
ความสูงข้ึน โดยบวกตัวเลขกลุมสุดทายท่ีมีความแตกตางกันดานขวามือ ทดสอบของฟลลิปเพอ
รอน ไดมีการแกไข t- test ของคาสัมประสิทธ์ิเพื่อใหตัวเลขเกิดความสัมพันธตอเนื่อง โดยทําการ
แกปญหาการเกิด heteroskydasticity และ autocorrelation ดวยวิธีการของ Newey – west ดังนี้ 
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การกระจายไมส้ินสุดของ t – test ของฟลลิป – เพอรอน ก็เหมือนกับ t – test ของวิธี 
Augmented Dickey Fuller test สวนท่ีเหมือนกับทดสอบของวิธี Augmented Dickey Fuller test คือ
ใหมีการกําหนดตัวรวมตัวเลขท่ีคงท่ีกับตัวเลขคงท่ี  
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3.5.2 การเลือกความลาชา (Lag) ท่ีเหมาะสม 
การศึกษานี้ใชเกณฑ Akaike Information Criteria (AIC) และ Schwarz’s Bayesian 

Information Certerion (SC, BIC หรือ SBC) เปนเกณฑในการพิจารณาความเหมาะสมของจํานวน
ความลาชาหรือ Lag ของแบบจําลองมีสูตรดังนี้ 

 

T

qp
AIC


 2ˆlog 2     (45) 

 โดยท่ี 2̂  คือ คาประมาณของความแปรปรวนของ te  
 

T
T

qp
SC log2ˆlog 2 

      (46) 

 
 เกณฑท้ังสองเปนเกณฑท่ีอาศัยความนาจะเปน (Likelihood - based) แสดงใหเห็นถึง    
ความสมดุล โดยวัดจากจํานวนของพารามิเตอรอิสระ qp   ถาคาคงท่ีถูกนําไปรวมอยูใน
แบบจําลองดวยจํานวนของพารามิเตอรดังกลาวก็เพิ่มข้ึนเปน 1 qp  เกณฑในการตัดสินใจ
เลือกแบบจําลองจากแบบจําลองท่ีมีคา AIC หรือ SC ท่ีมีคานอยท่ีสุด เพราะมีความแปรปรวน            
และความแปรปรวนรวมนอย มีจํานวนของตัวแปรและจํานวน Lag นอย นอกจากนี้มีจํานวนขอมูล
ในการประมาณคามาก 
 ความแตกตางของ SC กับ AIC ใหเลือกใช SC เพราะจะเลือกแบบจําลองท่ีถูกตองเกือบ
แนนอน สําหรับ AIC มีแนวโนมท่ีจะเปนลักษณะเชิงเสนกํากับในแบบจําลองท่ีมีพารามิเตอร     
มากเกินไป และการศึกษานี้จะทําการเปรียบเทียบผลการเลือก Lag กับเกณฑอ่ืนดวยคือ Final 
Prediction (FPE) และ Hannan – Quinn Information Criterion (HQIC) ซ่ึงใหความหมายในลักษณะ
ใกลเคียงกัน 
 

3.5.3 การทดสอบหา Cointegration วิธีการของ Johansen 
Johansen (1988) และ Stock and Watson (1988) ไดเสนอตัวประมาณคาแบบ Maximum 

Likelihood (Maximum Likelihood Estimator) ทําใหสามารถหลีกเล่ียงการใชตัวประมาณคา   
ประมาณคา 2 ข้ันตอนได (Two – step estimators) และสามารถท่ีจะประมาณคาและทดสอบ     
ความมีอยูจริงของ Cointegration Vectors หลาย Vector ได นอกจากนี้การทดสอบดังกลาวสามารถ
ใสขอจํากัดของพารามิเตอรของ Cointegration vector และความเร็วของการปรับตัว                 
(Speed of Adjustment) ได 
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Johansen (1988) และ Stock and Watson (1988) อาศัยความสัมพันธระหวาง rank         
ของเมทริกซและ Characteristic Roots เพื่อเขาใจข้ันตอนของวิธีการสามารถสรุปวิธีการและ
ข้ันตอนของ Johansen (1988) ดังนี้ 

พิจารณา Autoregressive process 
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แทนคา 1tY หรือ 2tY  ใน ty  
 
 tptpttt yAyAyAy   .....2211    (47) 
 
จากสมการ (47) เอา 1ty  ไปลบออกท้ังสองขางจะได 
  
   tptpttt yAyAyIAy   .....2211   (48) 
 
จากสมการ (48) บวกเขาและลบออกดวยทางขวามือดวย   21  tyIA  จะได 
  

    tptptttt yAyAyIAAyIAy   .....3321211 (49) 
 
ทําเชนนี้ตอไปในท่ีสุดจะได 
  

 tptt
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i
it yyy   
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  

คาลําดับช้ัน (rank) ของเมทริกซ   จากสมการ (49) จะเทากับจํานวนของ Cointegration 
Vector สามารถแสดงไดในรายละเอียดดังนี้ 
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1. ถาคาลําดับช้ัน (rank) เทากับศูนย เมทริกซ   จะเปนเมทริกซศูนย และสมการ ก็คือ
แบบจําลอง VAR ในรูปของผลตางท่ีหนึ่ง (First Difference) 
 2. ถาคาลําดับช้ัน (rank) ของ   เทากับ n (หมายถึง มีลําดับช้ัน (rank) เต็มท่ีหรือเรียกวา 
(full rank) ซ่ึง Vector Process จะมีลักษณะนิ่งและเปน VAR ใน level (สมการ (50)) 

3. ถาคาลําดับช้ัน (rank) ของ   เทากับ 1 เราก็จะมี Cointegrating Vector เพียง vector เดียว 
และ pty   คือปจจัยการปรับตัวของความคลาดเคล่ือน (Error – correction Factor) 
 4.ในกรณีซ่ึง   nrank  1  จะมีคา Cointegrating Vector หลาย Cointegrating Vectors 

สําหรับการทดสอบ Cointegration หรือการทดสอบความสัมพันธระยะยาวระหวางตัวแปร
เพื่อใชในการเลือกแบบจําลองท่ีใชประมาณคาระหวาง VAR และVEC ในการศึกษาไดใช          
การทดสอบ Johansen Trace Johansen and Juselius (1990) เพื่อหาจํานวนความสัมพันธ 
Cointegration ไดดวยการทดสอบ Likelihood Ratio test statistic ภายใตสมมติฐานหลัก คือ 

 
  0H :   0 rrank  

1H :   0 rrank  
 

3.5.4 แบบจําลอง Vector Autoregression 
ในการศึกษานี้ใชแบบจําลอง VAR เพื่อหาแบบจําลองท่ีเหมาะสม เพราะคุณสมบัติของ 

VAR สามารถนํามาใชอธิบายลักษณะความสัมพันธของตัวแปรท่ีอาจไมชัดเจนและเปน
ความสัมพันธในเชิงพลวัตร ประกอบดวยขอสมมติใหตัวแปรแตละตัวไมสงผลตอตัวแปรอื่น ๆ 
ในชวงเวลาเดียวกัน การศึกษาคร้ังนี้เปนสวนหนึ่งเพื่อหาคําตอบของผลกระทบของปจจัยตัวแปร
ทางเศรษฐกิจ อาทิ เชน ราคาน้ํามันดิบในตลาดโลก อัตราแลกเปล่ียนของไทย ดัชนีบอลติค จะ
สงผลตอมูลคาสินคาเกษตรสงออกหลักของไทย  ถึงขนาด  ทิศทางระยะเวลา ความคงอยู 
(Persistence) และสัดสวนของผลกระทบท่ีมีตอมูลคาสินคาเกษตรสงออกหลักของไทย 

เนื่องจากความสัมพันธของตัวแปรแตละตัวมีความสัมพันธท่ีไมแนนอน และสงผลกระทบ
ระหวางกันและกันท้ังทางตรงและทางออม ขอสมมติประการหน่ึงท่ีจําเปนและเหมาะสมตอ
การศึกษาคือ ตัวแปรแตละตัวจะไมสงผลกระทบตอตัวแปรอ่ืนในเวลาเดียวกัน หรือไมสงผล
กระทบทันทีเม่ือตัวแปรหนึ่งเปล่ียนแปลง เนื่องจากการตอบสนองตอ Shock ท่ีเกิดขึ้นและท่ีมีผลตอ
ตัวแปรตางๆ ในระบบเศรษฐกิจมีความลาชา (Non-Contemporaneous Effect) 

สามารถสรางแบบจําลองVector Autoregression (VAR) ไดดังตอไปนี้ 
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แทนคา 1tY หรือ 2tY  ใน ty  
 

tptpttt yAyAyAmy   .....2211     (51) 
 
จะไดเชน  เม่ือพิจารณา tGRICE  กับ tGBDI  

ttttt GBDIGRICEGBDIbbGRICE 11121111210      (52) 

ttttt GBDIGRICEGRICEbbGBDI 21221212120      (53) 
 

3.5.4.1 การวิเคราหปฏิกิริยาตอบสนองตอความแปรปรวน (Impulse Response Function: 
IRF) 
การวิเคราะหแบบจําลอง VAR ไมสามารถวิเคราะหจากสัมประสิทธ์ิท่ีไดจาก                 

การประมาณคาตองอาศัยวิธีการอื่นในการชวยวิเคราะห Impulse Response Function (IRF)        
โดยอาศัยแนวคิด Moving Average เพื่อพิจารณาการเคล่ือนไหวของตัวแปรท่ีเปนอนุกรมเวลา      
โดยแบบจําลอง VAR จะอาศัยคุณสมบัติ Stability ของแบบจําลองในรูปแบบ Vector Moving 
Average (VMA) ไดดังนี้ 
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จะไดเชน  เม่ือพิจารณา tGRICE  กับ tGBDI  
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3.5.4.2 การวิเคราะหการแยกสวนของความแปรปรวน (Variance Decomposition) 
จาก IRF เปนการวิเคราะหตัวแปรท่ีศึกษาแบบเปนคู เนื่องจากสัมประสิทธ์ิของคา       

ความผิดพลาด ( i ) ท่ีคํานวณไดเปนคาท่ีเกิดจาก Error ของตัวแปรเดียว Variance Decomposition 
(VD) เปนอีกวิธีหนึ่งในการวิเคราะหภาพรวมในระบบจากแบบจําลอง VMA ท่ีหาคาไดจาก IRF 

เพราะฉะนั้น สวนประกอบของการแปรปรวนของความคลาดเคลื่อนในการพยากรณ
สามารถอธิบายเกี่ยวกับสัดสวนการเคล่ือนไหวในหนึ่ง Sequence อันเนื่องมาจาก Shocks ของ      
ตัวแปร เม่ือเทียบกับ Shocks จากตัวแปรอ่ืนโดยพิจารณาสัดสวนของผลกระทบของตัวแปร 
 

 


