
บทที่ 5 
สรุปผลและขอเสนอแนะ 

 
5.1 สรุปผลการศึกษา 

การศึกษาคร้ังนี้เปการหาแบบจําลองท่ีเหมาะสมมากท่ีสุดในการศึกษาขอมูลอนุกรมเวลา 
โดยเลือกใชเทคนิคในการศึกษา 3 แบบจําลอง ไดแก แบบจําลอง ARIMA แบบจําลอง GARCH-M 
และแบบจําลอง Neural Networks (ANNs) มาเปรียบเทียบความเหมาะสมของการพยากรณอัตรา
แลกเปล่ียนเงินตราตางประเทศ ระหวางเงินบาทกับเงินดอลลารสหรัฐฯ โดยใชขอมูลอนุกรมเวลา
อัตราแลกเปล่ียนระหวางเงินบาทกับเงินดอลลารสหรัฐฯรายวัน ต้ังแต 5 มกราคม 2547 – 2 
พฤษภาคม 2550 เปนจํานวน 814 วัน ชุดแรกท่ีนํามาวิเคราะหตามแบบจําลองจํานวน 764 วัน และ
ชุดท่ีสองสําหรับทดสอบความแมนยําจํานวน 50 วัน เม่ือนําผลการพยากรณโดยแบบจําลอง Neural 
Networks แบบจําลอง ARIMA และแบบจําลอง ARIMA with GARCH-M มาเปรียบเทียบความ
แมนยําในการพยากรณ  แบบจําลอง ARIMA ใชการวิเคราะหของ Box-Jenkins    ซ่ึงเร่ิมจากการ
ทดสอบความน่ิง (Unit root) ของขอมูลอนุกรมเวลา ผลการศึกษาพบวา ขอมูลมีลักษณะไมนิ่งท่ี
ระดับ Level แตเม่ือทําการหาผลตางอันดับท่ี 1(1st Difference) ขอมูลจะมีลักษณะนิ่ง โดยมีคา P-

lag เทากับ 0 แตไมสามารถหารูปแบบ Models ได เนื่องจากวาขอมูลท่ีทําการ Difference คร้ังท่ี 1 มี
ลักษณะเปนตัวแปรตามเคล่ือนท่ีแบบสุมไรรูปแบบ (purly random)  สงผลใหนําไปสรางรูปแบบ 
Models ARIMA จากขอมูลชุดนี้ไมได เพราะฉะนั้นจึงจําเปนจะตองหาวิธีท่ีจะทําใหขอมูลชุดนี้ 
Stationary และมีรูปแบบท่ีแนนอน วิธีการหนึ่ง คือ การ Difference คร้ังท่ี 2 ซ่ึงจากผลการทดลอง
พบวาไดขอมูลอนุกรมเวลา(time series) ท่ี Stationary และมีรูปแบบท่ีแนนอน  

จากนั้นจึงทําการหาแบบจําลอง ARIMA ท่ีเหมาะสมโดยพยากรณดวยวิธี Box-Jenkins ซ่ึง
ประกอบดวย 4 ข้ันตอน ดังนี้ 1) การกําหนดรูปแบบของแบบจําลอง (Identification) โดยคัดเลือก
แบบจําลองท่ีมีคาดวามีความเหมาะสมได  4 แบบจําลอง  คือ  แบบจําลอง  ARIMA(0,2,1) 
แบบจําลอง AR(1)I(2)MA(2) แบบจําลอง ARIMA(12,2,0) แบบจําลอง ARIMA(0,2,2). 2) การ
ประมาณคาพารามิเตอร (Estimation) เปนการนําแบบจําลองท้ัง 4 แบบจําลองขางตนมาประมาณคา
สัมประสิทธ์ิไดดังตารางท่ี 4.4 – 4.7  การตรวจสอบความถูกตอง (Diagnostic Checking) โดย
แบบจําลองท้ัง 4 แบบจําลองยอมรับสมมติฐานคาความคลาดเคล่ือนการมีคุณสมบัติความเปน 
white noise ท่ีระดับนัยสําคัญ 1% 4)การพยากรณ(Forecasting) เปนการเลือกแบบจําลองท่ีมีความ
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แมนยําและเหมาะสมท่ีสุดจากรูปแบบจําลองท้ังหมด พบวาแบบจําลองท่ีมีความเหมาะสมและดี
ท่ีสุด คือแบบจําลอง ARIMA(0,2,2)    ซ่ึงมีสมการแสดงความสัมพันธดังนี้ 

D(Exchange,2) = C + θ1t-1+ θ2t-2 
ผลการทดสอบความแมนยําของการพยากรณ เพื่อเปนทางเลือกพยากรณอัตราแลกเปล่ียน

เงินตราตางประเทศพบวาคา ไดคา MAPE เทากับ 0.130672 
จากแบบจําลอง ARIMA ท่ีไดผูศึกษาคิดวายังไมเปนแบบจําลองท่ีดีท่ีสุด จึงนําไปสูการ

พยากรณโดยใชแบบจําลอง ARIMA with GARCH-M โดยคัดเลือกแบบจําลองท่ีผานการตรวจสอบ
ความถูกตอง (Diagnostic Checking) ท่ีคาดวามีความเหมาะสมได 2 แบบจําลอง ไดแก 
ARIMA(12,2,0) with GARCH-M(1,1) และ ARIMA(0,2,2) with GARCH-M(1,1) ผลการพยากรณ
พบวาแบบจําลอง ARIMA(0,2,2) with GARCH-M(1,1) เปนแบบจําลองท่ีเหมาะสมของเทคนิคการ
พยากรณโดยใชแบบจําลอง GARCH-M ซ่ึงไดผลการทดสอบความแมนยําของการพยากรณ เพื่อ
เปนทางเลือกพยากรณอัตราแลกเปล่ียนเงินตราตางประเทศพบวาคา ไดคา MAPE เทากับ 0.130358 

เทคนิคท่ีสาม ศึกษาโดยใชแบบจําลอง Neural Networks (ANNs) โดยทําการศึกษาทดลอง 
3 แบบดวยกัน ไดแก 1.ผลการศึกษาเบ้ืองตนดวย Hidden layer จํานวน 1 ช้ัน 2. การทดลอง
ปรับเปล่ียนจํานวนนิวรอลในช้ัน Hidden layer  ดวยวิธี  Arbitrary 3. การทดลองปรับเปล่ียนจํานวน
ขอมูลนําเขา ดวยวิธี Quadratic Interpolation ไดผลการศึกษาดังนี้ วิธีการทดลองท่ี 1 และ 2 ใหคา 
MAPE ของแบบจําลอง (ตารางท่ี 4.37) มีคานอยท่ีสุด จึงสรุปไดวาแบบจําลอง Neural Networks  ท่ี
เหมาะสมท่ีสุด มีจํานวนขอมูลนําเขาเทากับ 10 จํานวนนิวรอลในช้ัน hidden layer เทากับ 60 และ
จํานวนรอบของการเรียนรูเทากับ 300 หรือ 400 ซ่ึงใหคา MAPE เทากับ 0.4974 

จากการพิจารณาคา MAPE ท่ีดีท่ีสุดของแตวิธีมาสรุป ผลปรากฎวาแบบจําลองท่ีสามารถ
พยากรณอัตราแลกเปล่ียนเงินตราตางประเทศ (ระหวางคาเงินบาทกับดอลลารสหรัฐฯ) ดีท่ีสุดคือ 
ARIMA with GARCH-M รองลงมาคือ ARIMA และ Neural Networks ตามลําดับ 
 
5.2 อภิปรายผล 
 ในการศึกษาพบวาการพยากรณขอมูลอนุกรมเวลา (Time series Analysis) การใช
แบบจําลอง ARIMA จะมีความไดเปรียบมากกวาการใชแบบจําลอง Neural Networks เพราะวา
แบบจําลอง ARIMA นั้นมีพจน MA (Moving average) จะมีอิทธิพลคือสามารถนําคา white noise  
มาใชในการพยากรณได ซ่ึง ANNs ไมมี โดยธรรมชาติของขอมูลอนุกรมเวลา จะพบวา คาใน
อนาคตเปนคาท่ีฝนแปรออกจากคาเฉล่ีย แต ANNs จะทํานายท่ีคาเฉล่ียตลอดทําการพยากรณขอมูล
ท่ีไมมีรูปแบบอยางขอมูลอนุกรมเวลาผิดพลาด และอีกสาเหตุหนึ่งเปนเพราะ ANNs จับรูปแบบการ
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เปล่ียนแปลงของ white noise  ไมได เพราะไมมีพจน MA (Moving average) มาเปนสวนหน่ึงใน
การพยากรณดวยทําใหจับการเปล่ียนแปลงของราคาอันเกิดจากอิทธิพลของ  white noise  ได สวน 
GARCH นั้นสามารถดูรูปแบบการเปล่ียนแปลงของ white noise  ไดดีท่ีสุดจึงสงผลใหผลการ
พยากรณออกมาดีท่ีสุด  
 จากการศึกษายังพบอีกวา Neural Networks ใชไดดีกับส่ิงท่ีมีรูปแบบท่ีแนนอน แตยังหา 
Function ไปสูรูปแบบนั้นไมได แตสําหรับขอมูลอนุกรมเวลา (Time series Analysis) ซ่ึง white 
noise  ท่ีมีรูปแบบไมแนนอน จนถึงกับบางทีก็เปน Random ทําให ANNs หารูปแบบไมเจอ สงผล
ใหสรุปไดวา ANNs ก็ดีในระดับหนึ่ง แตก็สูรูปแบบท่ีมีการนํา white noise  มาคํานวนดวยไมได   
 
5.3 ขอเสนอแนะ 
 

1. ในการศึกษานี้ในข้ันตอนการทดสอบความนิ่งของขอมูล ผลสรุปคือขอมูลนิ่งท่ีDifference 
คร้ังท่ีหนึ่ง แตไมสามารถหารูปแบบ Models ได เพราะขอมูล Difference คร้ังท่ีหนึ่ง มี
ลักษณะเปนตัวแปรตามเคล่ือนท่ีแบบสุมไรรูปแบบ ดังนั้น จึงไดใชขอมูล ท่ี Difference คร้ัง
ท่ีสอง ซ่ึงผลที่ออกมาคือ สามารถหาแบบจําลองท่ีเหมาะสมได และพยากรณขอมูลออกมาได
แมนยํา แตในการหารูปแบบจําลองโดยใช  Difference คร้ังท่ีสองนี้ ไมมีหนังสือเลมไหน
รับรองวาเปนวิธีท่ีถูกตอง เพราะเปนวิธีใหมท่ีไมเคยมีใครทํามากอน จึงไดขอสรุปท่ีวาวิธีการ
นี้อาจเหมาะสมหรือไมเหมาะสมก็ได จะเปนการดีมากถามีผูท่ีสนใจจะศึกษาวิธีการนี้ตอไป 

2. ในการหาแบบจําลอง Neural Networks นั้นคาพยากรณท่ีไดจะไมคงท่ีเม่ือนําขอมูลมา
ประมวลผลใหม เนื่องจากในข้ันตอนการประมวลผลแตละคร้ัง Neural Networks จะเกิด
กระบวนการเรียนรู ซ่ึงบางคร้ังกระบวนการเรียนรูก็ไมเหมือนกัน ซ่ึงสงผลใหคาพยากรณท่ี
ไดในแตละคร้ังอาจไมเหมือนกัน 

 


