
 

บทที่ 3 
ระเบียบวิธีวจิัย 

 
3.1 กรอบแนวคิด 
 การศึกษาความสัมพันธระหวางปจจัยทางเศรษฐกิจและมูลคาสินคาเกษตรสงออกหลัก  
ของไทย เพื่อหาขนาดและระยะเวลาความสัมพันธท้ังในสวนของตัวแปรอ่ืน (ดัชนีบอลติค              
อัตราแลกเปล่ียนสกุลเงินบาทกับสกุลเงินเหรียญสหรัฐฯ และราคาน้ํามันดิบในตลาดโลก) และตัว
แปรตัวมันเอง (มูลคาขาวสงออก และมูลคายางพารา) โดยใชเทคนิคทางเศรษฐมิติในการศึกษา
ความสัมพันธ 
 
3.2 ขอมูลท่ีใชศึกษา 
 ในการศึกษาคร้ังนี้เปนขอมูลทุติยภูมิ (Secondary data) รายเดือน จํานวน 108 เดือน      
ตั้งแตเดือนมกราคม พ.ศ. 2545 – ธันวาคม พ.ศ.2553 ประกอบดวยตัวแปร มูลคาขาวสงออก (Rice) 
รวบรวมโดยสมาคมผูสงออกขาวไทย มูลคายางพาราสงออก (Rubber) รวบรวมโดยสถาบันวิจัยยาง 
กรมวิชาการเกษตร ดัชนีบอลติค Baltic Dry Index (BDI) จากฐานขอมูล Reuters ราคาน้ํามันดิบ
ตลาดโลก (Oil) จากกรมเศรษฐกิจระหวางประเทศ กระทรวงการตางประเทศของไทย                
และอัตราแลกเปล่ียนระหวางสกุลเงินบาทกับสกุลเงินดอลลารสหรัฐ (Exh) จากธนาคาร            
แหงประเทศไทย 

3.3 แบบจําลองท่ีใชในการศึกษา 
 การวิเคราะหความสัมพันธระหวางมูลคาสินคาเกษตรสงออกหลักของไทยกับปจจัย      
ทางเศรษฐกิจ ปจจัยทางเศรษฐกิจในการศึกษาประกอบดวย  ดัชนีบอลติค ราคานํามันดิบ              
ในตลาดโลก และอัตราแลกเปล่ียนสกุลเงินบาทกับสกุลเงินเหรีญสหรัฐฯ มูลคาสินคาเกษตรสงออก
หลักของไทย เนื่องจากไทยเปนประเทศท่ีสงออกขาวและยางพาราเปนอันดับหนึ่งของโลก โดยนํา
มูลคาขาวและยางพาราศึกษา มีแบบจําลองความสัมพันธสามารถแสดงไดดังตอไปนี้ 
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แทนคา 1tY หรือ 2tY  ใน ty  
 

tptpttt yAyAyAmy   .....2211  
 

  m   คือ  1k  vector ของคาคงตัวหรือคาคงท่ี (constants) 
  iA   คือ  parameter 

t   คือ  error term ณ เวลา t ใด ๆ 
 p    คือ  observation 

1tY , 2tY   คือ  VAR function 
 GRICEt  คือ การเปล่ียนแปลงของมูลคาขาวสงออก,         
GRUBBERt คือ การเปล่ียนแปลงของมูลคายางพาราสงออก 

              GBDIt   คือ การเปล่ียนแปลงของดัชนีบอลติค Baltic Dry Index (BDI) 
               GOILt  คือ การเปล่ียนแปลงของราคานํ้ามันดิบตลาดโลก  
 GECHt   คือ การเปล่ียนแปลงของอัตราแลกเปล่ียนสกุลเงินบาทกับสกุลเงิน 
   ดอลลารสหรัฐ 
 
3.4 สมมติฐานของการวิจัย 
 3.4.1 การเพ่ิมข้ึนของดัชนีบอลติคจะทําใหมูลคาเกษตรสงออกหลัก (ขาวและยางพารา) 
ของไทย เพิ่มข้ึน และในทางตรงกันขามการลดลงของดัชนีบอลติดจะทําใหมูลคาเกษตรสงออก
หลักของไทยลดลง 
 3.4.2 การเพ่ิมข้ึนของดัชนีบอลติคจะทําใหมูลคาเกษตรสงออกหลัก (ขาวและยางพารา) 
ของไทย ลดลง และในทางตรงกันขามการลดลงของดัชนีบอลติดจะทําใหมูลคาเกษตรสงออกหลัก
ของไทยเพ่ิมข้ึน 
 3.4.3 การเพิ่มข้ึนของราคาน้ํามันดิบในตลาดโลกจะทําใหมูลคาเกษตรสงออกหลัก       
(ขาวและยางพารา) ของไทยเพ่ิมข้ึน และในทางตรงกันขามการลดลงของราคานํ้ามันดิบใน
ตลาดโลกจะทําใหมูลคาเกษตรสงออกหลักของไทยลดลง 
 3.4.4 การลดลงของราคาน้ํามันดิบในตลาดโลกจะทําใหมูลคาเกษตรสงออกหลัก          
(ขาวและยางพารา) เพิ่มข้ึน และในทางตรงกันขามการเพ่ิมข้ึนของราคานํ้ามันดิบในตลาดโลกจะทํา
ใหมูลคาเกษตรสงออกหลักของไทยลดลง 
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 3.4.5 การออนคาของอัตราแลกเปล่ียนจะทําใหมูลคาเกษตรสงออกหลัก (ขาวและยางพารา) 
ของไทยเพ่ิมข้ึน และในทางตรงกันขามการแข็งคาของอัตราแลกเปล่ียนจะทําใหมูลคาเกษตร
สงออกหลักของไทยลดลง 
 3.4.6 การออนคาของอัตราแลกเปล่ียนจะทําใหมูลคาเกษตรสงออกหลัก (ขาวและยางพารา) 
ของไทยลดลง และในทางตรงกันขามการแข็งคาของอัตราแลกเปล่ียนจะทําใหมูลคาเกษตรสงออก
หลักของไทยเพิ่มข้ึน 
 
3.5 วิธีการศึกษา 

ใชเทคนิคทางเศรษฐมิติท่ีเรียกวา Vector Autoregression Model (VAR) ขอมูลท่ีใชใน
แบบจําลองเปนตัวแปรในลักษณะของอนุกรมเวลา (Time Series) การสรางแบบจําลอง VAR ไมได
ยึดตามทฤษฏีโครงสราง เชนแบบจําลองระบบสมการที่เกี่ยวพันกัน (Simultaneous Equation 
Model) ตามทฤษฎีของแบบจําลองแลว VAR ใหผลการประมาณการ (Forecast) ดีกวาวิธีของ
แบบจําลองโครงสราง เชน แบบจําลองระบบสมการที่เกี่ยวพันกันท่ีซับซอนและสามารถจัดการ
ปญหา Simultaneity Bias ไดดี (Gujarti, 2003) มีความไดเปรียบในกรณีท่ีเราไมทราบความสัมพันธ
ท่ีแทจริงในระหวางตัวแปรท้ังหมดท่ีเกี่ยวของกัน หรือไมทราบวาตัวแปรใดเปน Endogenous 
Variable หรือ Exogenous Variable แตทราบวาตัวแปรทุกตัวในแบบจําลอง VAR มีผลตอกัน 
 ดังนั้นสามารถใชแบบจําลอง VAR ศึกษาผลกระทบหรือความสัมพันธของตัวแปรใดตัว
แปรหนึ่งไปยังตัวแปรอ่ืนในแบบจําลอง โดยวิธีตาง ๆ ไดแก การวิเคราะหปฎิกิริยาการตอบสนอง
ตอความแปรปรวน  (Impulse Response Function) การแยกสวนของความแปรปรวน          
(Variance Decomposition) โดยตัดขอจํากัดในการสรางสมการในแบบ Structural Equation Model 
ในกรณีท่ีไมทราบความสัมพันธท่ีแทจริงของตัวแปรตางๆ ในแบบจําลองอาจเกิดปญหาเม่ือทํา   
การตัดหรือเพ่ิมตัวแปรบางตัวในระบบสมการ เชน ปญหา Identification Error ได 
 ในการศึกษาผลกระทบของตัวแปรของปจจัยทางเศรษฐกิจท่ีสงผลตอมูลคาเกษตรสงออก
หลักของไทย โดยใชขอมูลทุติยภูมิเปนขอมูลอนุกรมเวลา ซ่ึงตองนํามาทดสอบลักษณะนิ่งของ
ขอมูล หรือการทดสอบ Unit Roots และตองทําการปรับขอมูลอนุกรมเวลาใหมีลักษณะน่ิง 
(Stationary) หรือไมมี Unit Roots มิเชนนั้นจะทําใหเกิด Spurious Problem ได เพราะฉะน้ันจะตอง
ทดสอบดูวาขอมูลอนุกรมเวลาที่นํามาศึกษามีผลของ Trend ผสมอยูหรือไม โดยทดสอบ            
Unit Roots กับขอมูลของตัวแปรทุกตัวแปรดวยวิธี Dickey – Fuller GLS (ERS) Test, Augmented 
Dickey – Fuller (ADF) Test และ Phillips – Perron (PP) Test ช่ึงผลการทดสอบจะปรากฎออกมาวา
ตัวแปรใดมี Unit Roots แสดงวาขอมูลอนุกรมเวลาท่ีนําไปใชนั้นไม Stationary คือมีผลของ Trend 
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อยูในอนุกรมของขอมูล ดังนั้นจะตองใช Difference เพื่อปรับใหขอมูลอยูในรูปท่ี Stationary ท่ี 
Difference ในลําดับของ Order และเลือก Lag ท่ีเหมาะสม 
 จากน้ันนํามาทดสอบความสัมพันธในระยะยาวหรือการหา Cointegration การสราง
แบบจําลอง Vector Autoregression Model (VAR) และในข้ันตอนสุดทายการใชผลการประมาณคา
และการวิเคราะหปฏิกริยาตอบสนองตอความแปรปรวน (Impulse Response Function) และ       
การแยกสวนของความแปรปรวน (Variance Decomposition) โดยแตละข้ันตอนมีรายละเอียด
ดังตอไปนี้ 
 

3.5.1 การทดสอบ Unit root 
ในการศึกษาขอมูลท่ีใช มี ลักษณะเปนอนุกรมเวลา  ตัวแปรปจจุ บันและในอดีต                    

มีความสัมพันธกัน ทําใหตัวแปรมีลักษรณะไมนิ่ง (Non – stationary) หากนําขอมมูลท่ีลักษณะ     
ไมนิ่งไปใชประมาณคาจะสงผลใหแบบจําลองมีคุณสมบัติไมนิ่ง ทําใหเกิดปญหาความสัมพันธท่ี  
ไมแทจริง Spurious หรือตัวแปรเสมือนมีความสัมพันธกันแตในความจริงไมสัมพันธกัน 

ข้ันตอนแรกกอนการประมาณคาจะพิจารณาลักษณะของขอมูลโดยทดสอบคุณสมบัติ 
Stationary หรือ Unit root ดวยการทดสอบ Dickey – Fuller Test (DF), Augmented Dickey – Fuller 
Test (ADF), Phillips  - perron test (PP) โดยพิจารณาสมการการถดถอย ดังตอไปนี้ 

 
 วิธีท่ี 1 Dickey – Fuller Test (DF) เร่ิมตนดวยกระบวนการ Autoregressive Model โดย    
มีสมการท่ีตองทดสอบอยู 3 สมการ (At level) คือ 
  โดยกําหนดใหแทน tX  ดวย tGRICE , tGRUBBER , tGBDI , tGECH  และ tGOIL  
 และ 1tX  ดวย 1tGRICE , 1tGRUBBER , 1tGBDI , 1tGECH  และ 1tGOIL  ทําการ
ทดสอบท่ีละตัวแปร 
 ttt XX   1                               (random walk process) (37) 
 ttt XX   1          (random walk with drift)  (38) 
 ttt XtX   1                  (random walk with drift  
                        and linear time trend)   (39) 

ในการทดสอบจะพิจารณาคา   โดยเปรียบเทียบกับคา t – statistics ท่ีคํานวณได            
กับคาท่ีเหมาะสมท่ีอยูในตาราง Dickey – Fuller ซ่ึงมีสมมติฐานท่ีใชการทดสอบ คือ  

สมมติฐานหลัก  H0:    =  0   (non – stationary) 
สมมติฐานรอง  H1 :    <  0   ( stationary) 
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วิธีท่ี 2 Augmented Dickey – Fuller Test (ADF) พิจารณาสมการถดถอย 3 รูปแบบท่ี
แตกตางกันในการทดสอบวามี Unit root หรือไม ซ่ึงมีรูปสมการ ดังนี้  
 โดยกําหนดใหแทน tX  ดวย tGRICE , tGRUBBER , tGBDI , tGECH  และ tGOIL  
 และ 1tX  ดวย 1tGRICE , 1tGRUBBER , 1tGBDI , 1tGECH  และ 1tGOIL  โดยทําการ
ทดสอบท่ีละตัวแปร 
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                and linear time trend) (42)  
การทดสอบจะพิจารณาคา   โดยเปรียบเทียบคา t – statistic ท่ีคํานวณไดกับคาวิกฤต MacKinnon 
(MacKinnon critical values) มีสมมติฐานในการทดสอบ ดังนี้ 

สมมติฐานหลัก  H0:    =  0   (non – stationary) 
สมมติฐานรอง  H1 :    <  0   ( stationary) 
 
วิธีท่ี 3 การทดสอบยูนิทรูท โดยวิธีฟลลิป – เพอรอน Phillips  - Perron test (PP) 

ฟลลิป – เพอรอน เลือกวิธีทดสอบโดยการไมใชตัวแปรในการควบคุมระดับความสัมพันธ
ตามลําดับท่ีสูงกวาของระดับตัวเลข วิธีทดสอบการถดถอยของฟลลิป – เพอรอนมีดังตอไปนี้ 
  tttt xYY   1       (43) 
 ทําการแกไขวิธีทดสอบของ Augmented Dickey Fuller test ใหมีความสัมพันธตามลําดับ
ความสูงข้ึน โดยบวกตัวเลขกลุมสุดทายท่ีมีความแตกตางกันดานขวามือ ทดสอบของฟลลิปเพอ
รอน ไดมีการแกไข t- test ของคาสัมประสิทธ์ิเพื่อใหตัวเลขเกิดความสัมพันธตอเนื่อง โดยทําการ
แกปญหาการเกิด heteroskydasticity และ autocorrelation ดวยวิธีการของ Newey – west ดังนี้ 
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                (44) 

การกระจายไมส้ินสุดของ t – test ของฟลลิป – เพอรอน ก็เหมือนกับ t – test ของวิธี 
Augmented Dickey Fuller test สวนท่ีเหมือนกับทดสอบของวิธี Augmented Dickey Fuller test คือ
ใหมีการกําหนดตัวรวมตัวเลขท่ีคงท่ีกับตัวเลขคงท่ี  
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3.5.2 การเลือกความลาชา (Lag) ท่ีเหมาะสม 
การศึกษานี้ใชเกณฑ Akaike Information Criteria (AIC) และ Schwarz’s Bayesian 

Information Certerion (SC, BIC หรือ SBC) เปนเกณฑในการพิจารณาความเหมาะสมของจํานวน
ความลาชาหรือ Lag ของแบบจําลองมีสูตรดังนี้ 

 

T

qp
AIC


 2ˆlog 2     (45) 

 โดยท่ี 2̂  คือ คาประมาณของความแปรปรวนของ te  
 

T
T

qp
SC log2ˆlog 2 

      (46) 

 
 เกณฑท้ังสองเปนเกณฑท่ีอาศัยความนาจะเปน (Likelihood - based) แสดงใหเห็นถึง    
ความสมดุล โดยวัดจากจํานวนของพารามิเตอรอิสระ qp   ถาคาคงท่ีถูกนําไปรวมอยูใน
แบบจําลองดวยจํานวนของพารามิเตอรดังกลาวก็เพิ่มข้ึนเปน 1 qp  เกณฑในการตัดสินใจ
เลือกแบบจําลองจากแบบจําลองท่ีมีคา AIC หรือ SC ท่ีมีคานอยท่ีสุด เพราะมีความแปรปรวน            
และความแปรปรวนรวมนอย มีจํานวนของตัวแปรและจํานวน Lag นอย นอกจากนี้มีจํานวนขอมูล
ในการประมาณคามาก 
 ความแตกตางของ SC กับ AIC ใหเลือกใช SC เพราะจะเลือกแบบจําลองท่ีถูกตองเกือบ
แนนอน สําหรับ AIC มีแนวโนมท่ีจะเปนลักษณะเชิงเสนกํากับในแบบจําลองท่ีมีพารามิเตอร     
มากเกินไป และการศึกษานี้จะทําการเปรียบเทียบผลการเลือก Lag กับเกณฑอ่ืนดวยคือ Final 
Prediction (FPE) และ Hannan – Quinn Information Criterion (HQIC) ซ่ึงใหความหมายในลักษณะ
ใกลเคียงกัน 
 

3.5.3 การทดสอบหา Cointegration วิธีการของ Johansen 
Johansen (1988) และ Stock and Watson (1988) ไดเสนอตัวประมาณคาแบบ Maximum 

Likelihood (Maximum Likelihood Estimator) ทําใหสามารถหลีกเล่ียงการใชตัวประมาณคา   
ประมาณคา 2 ข้ันตอนได (Two – step estimators) และสามารถท่ีจะประมาณคาและทดสอบ     
ความมีอยูจริงของ Cointegration Vectors หลาย Vector ได นอกจากนี้การทดสอบดังกลาวสามารถ
ใสขอจํากัดของพารามิเตอรของ Cointegration vector และความเร็วของการปรับตัว                 
(Speed of Adjustment) ได 
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Johansen (1988) และ Stock and Watson (1988) อาศัยความสัมพันธระหวาง rank         
ของเมทริกซและ Characteristic Roots เพื่อเขาใจข้ันตอนของวิธีการสามารถสรุปวิธีการและ
ข้ันตอนของ Johansen (1988) ดังนี้ 

พิจารณา Autoregressive process 
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แทนคา 1tY หรือ 2tY  ใน ty  
 
 tptpttt yAyAyAy   .....2211    (47) 
 
จากสมการ (47) เอา 1ty  ไปลบออกท้ังสองขางจะได 
  
   tptpttt yAyAyIAy   .....2211   (48) 
 
จากสมการ (48) บวกเขาและลบออกดวยทางขวามือดวย   21  tyIA  จะได 
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ทําเชนนี้ตอไปในท่ีสุดจะได 
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คาลําดับช้ัน (rank) ของเมทริกซ   จากสมการ (49) จะเทากับจํานวนของ Cointegration 
Vector สามารถแสดงไดในรายละเอียดดังนี้ 
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1. ถาคาลําดับช้ัน (rank) เทากับศูนย เมทริกซ   จะเปนเมทริกซศูนย และสมการ ก็คือ
แบบจําลอง VAR ในรูปของผลตางท่ีหนึ่ง (First Difference) 
 2. ถาคาลําดับช้ัน (rank) ของ   เทากับ n (หมายถึง มีลําดับช้ัน (rank) เต็มท่ีหรือเรียกวา 
(full rank) ซ่ึง Vector Process จะมีลักษณะนิ่งและเปน VAR ใน level (สมการ (50)) 

3. ถาคาลําดับช้ัน (rank) ของ   เทากับ 1 เราก็จะมี Cointegrating Vector เพียง vector เดียว 
และ pty   คือปจจัยการปรับตัวของความคลาดเคล่ือน (Error – correction Factor) 
 4.ในกรณีซ่ึง   nrank  1  จะมีคา Cointegrating Vector หลาย Cointegrating Vectors 

สําหรับการทดสอบ Cointegration หรือการทดสอบความสัมพันธระยะยาวระหวางตัวแปร
เพื่อใชในการเลือกแบบจําลองท่ีใชประมาณคาระหวาง VAR และVEC ในการศึกษาไดใช          
การทดสอบ Johansen Trace Johansen and Juselius (1990) เพื่อหาจํานวนความสัมพันธ 
Cointegration ไดดวยการทดสอบ Likelihood Ratio test statistic ภายใตสมมติฐานหลัก คือ 

 
  0H :   0 rrank  

1H :   0 rrank  
 

3.5.4 แบบจําลอง Vector Autoregression 
ในการศึกษานี้ใชแบบจําลอง VAR เพื่อหาแบบจําลองท่ีเหมาะสม เพราะคุณสมบัติของ 

VAR สามารถนํามาใชอธิบายลักษณะความสัมพันธของตัวแปรท่ีอาจไมชัดเจนและเปน
ความสัมพันธในเชิงพลวัตร ประกอบดวยขอสมมติใหตัวแปรแตละตัวไมสงผลตอตัวแปรอื่น ๆ 
ในชวงเวลาเดียวกัน การศึกษาคร้ังนี้เปนสวนหนึ่งเพื่อหาคําตอบของผลกระทบของปจจัยตัวแปร
ทางเศรษฐกิจ อาทิ เชน ราคาน้ํามันดิบในตลาดโลก อัตราแลกเปล่ียนของไทย ดัชนีบอลติค จะ
สงผลตอมูลคาสินคาเกษตรสงออกหลักของไทย  ถึงขนาด  ทิศทางระยะเวลา ความคงอยู 
(Persistence) และสัดสวนของผลกระทบท่ีมีตอมูลคาสินคาเกษตรสงออกหลักของไทย 

เนื่องจากความสัมพันธของตัวแปรแตละตัวมีความสัมพันธท่ีไมแนนอน และสงผลกระทบ
ระหวางกันและกันท้ังทางตรงและทางออม ขอสมมติประการหน่ึงท่ีจําเปนและเหมาะสมตอ
การศึกษาคือ ตัวแปรแตละตัวจะไมสงผลกระทบตอตัวแปรอ่ืนในเวลาเดียวกัน หรือไมสงผล
กระทบทันทีเม่ือตัวแปรหนึ่งเปล่ียนแปลง เนื่องจากการตอบสนองตอ Shock ท่ีเกิดขึ้นและท่ีมีผลตอ
ตัวแปรตางๆ ในระบบเศรษฐกิจมีความลาชา (Non-Contemporaneous Effect) 

สามารถสรางแบบจําลองVector Autoregression (VAR) ไดดังตอไปนี้ 
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จาก 
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tptpttt yAyAyAmy   .....2211     (51) 
 
จะไดเชน  เม่ือพิจารณา tGRICE  กับ tGBDI  

ttttt GBDIGRICEGBDIbbGRICE 11121111210      (52) 

ttttt GBDIGRICEGRICEbbGBDI 21221212120      (53) 
 

3.5.4.1 การวิเคราหปฏิกิริยาตอบสนองตอความแปรปรวน (Impulse Response Function: 
IRF) 
การวิเคราะหแบบจําลอง VAR ไมสามารถวิเคราะหจากสัมประสิทธ์ิท่ีไดจาก                 

การประมาณคาตองอาศัยวิธีการอื่นในการชวยวิเคราะห Impulse Response Function (IRF)        
โดยอาศัยแนวคิด Moving Average เพื่อพิจารณาการเคล่ือนไหวของตัวแปรท่ีเปนอนุกรมเวลา      
โดยแบบจําลอง VAR จะอาศัยคุณสมบัติ Stability ของแบบจําลองในรูปแบบ Vector Moving 
Average (VMA) ไดดังนี้ 
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3.5.4.2 การวิเคราะหการแยกสวนของความแปรปรวน (Variance Decomposition) 
จาก IRF เปนการวิเคราะหตัวแปรท่ีศึกษาแบบเปนคู เนื่องจากสัมประสิทธ์ิของคา       

ความผิดพลาด ( i ) ท่ีคํานวณไดเปนคาท่ีเกิดจาก Error ของตัวแปรเดียว Variance Decomposition 
(VD) เปนอีกวิธีหนึ่งในการวิเคราะหภาพรวมในระบบจากแบบจําลอง VMA ท่ีหาคาไดจาก IRF 

เพราะฉะนั้น สวนประกอบของการแปรปรวนของความคลาดเคลื่อนในการพยากรณ
สามารถอธิบายเกี่ยวกับสัดสวนการเคล่ือนไหวในหนึ่ง Sequence อันเนื่องมาจาก Shocks ของ      
ตัวแปร เม่ือเทียบกับ Shocks จากตัวแปรอ่ืนโดยพิจารณาสัดสวนของผลกระทบของตัวแปร 
 

 


