
 
บทที่ 5 

สรุปผลการศึกษาและขอเสนอแนะ 
 

 
5.1 สรุปผลการศึกษา 
       สําหรับการศึกษาลักษณะการเคล่ือนไหวเพื่อพยากรณราคาน้ํามันดิบเบรนท ซ่ึงไดศึกษาจาก
ขอมูลอนุกรมเวลา ของราคาปดน้ํามันดิบเบรนทรายวันท่ีมีการซ้ือขายต้ังแตวันท่ีวันท่ี 3 พฤศจิกายน 
2547 ถึง วันท่ี 19 มกราคม 2550 จํานวน 567 วัน เพื่อหาแบบจําลองท่ีเหมาะสมท่ีจะไปใชในการ
พยากรณ ดวยแบบจําลอง Neural Networks แบบจําลอง ARIMA และแบบจําลอง GARCH-M 
พบวา 
        การศึกษาแบบจําลอง Neural Networks โดยการแบงชุดขอมูลอนุกรมเวลาออกเปน 3 ชุด คือ
ชุดการเรียนรู (Training) จํานวน 467 วัน ชุดแบบทดสอบความแมนยําของแบบจําลอง (Validation) 
จํานวน 50 วัน และชุดสําหรับการพยากรณ (Testing) จํานวน 50 วัน โดยข้ันแรกไดทําการหา
จํานวนนิวรอลในช้ันซอนเรนท่ีเหมาะสมกับจํานวนขอมูลนําเขา 10 วันยอนหลัง ดวยวิธี Arbitrary 
ไดจํานวนนิวรอลท่ีเหมาะสมท่ี 90 นิวรอล ซ่ึงใหคา MSE 1.6971 และ จํานวนนิวรอล 300 ใหคา 
MSE เทากับ 1.7376 (MSE ท่ีไดจากชุด Validation)  หลังจากนั้นจึงไดทําการทดสอบหาจํานวน
นิวรอลในช้ันซอนเรนดวยวิธี Quadratic Interpolation พบวาจํานวนนิวรอลท่ี 79 นิวรอลใหคา 
MAPE เทากับ 1.7584 และจํานวนนิวรอลท่ี 379 นิวรอล ใหคา MAPE เทากับ 1.71 ดังนั้นจึงนํา
นิวรอลท้ังสองท่ีไดจากวิธี Quadratic Interpolation ทําการหาจํานวนขอมูลนําเขา ดวยวิธี Quadratic 
Interpolation เชนกัน พบวาจํานวนนิวรอล 379 นิวรอลในช้ันซอนเรนกับจํานวนขอมูลนําเขา 43 
วันยอนหลังเปนคาท่ีตํ่าท่ีสุดจากการพยากรณไปขางหนาทีละวัน จํานวน 50 วันแลวเปรียบเทียบกับ
คาจริงท่ีเกิดข้ึน ซ่ึงใหคา MAPE เทากับ 2.029872  
        ตอมาไดทําการหาแบบจําลอง ARIMA โดยทําการทดสอบความน่ิงของขอมูลราคาน้ํามันดิบ     
เบรนท พบวาราคานํ้ามันดิบมีลักษณะไมนิ่ง (Nonstationary) จึงไดทําการหาผลตางระดับท่ี 2 (2nd 
Differences) ขอมูลจึงมีลักษณะน่ิง (Stationary) แลวสามารถหารูปแบบจําลองไดโดยการพิจารณา 
Correlogram พบแบบจําลอง ARIMA MA(1) MA(22) เปนแบบจําลองท่ีใหเหมาะสมท่ีสุดสําหรับ
การพยากรณราคาน้ํามันดิบเบรนท ไปขางหนาทีละวัน จํานวน 50 วัน โดยใหคา MAPE เทากับ 
1.57970164 
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          หลังจากนั้นไดทําการหาแบบจําลอง GARCH-M ท่ีเหมาะสมท่ีสุดสําหรับนําไปพยากรณ 
พบวาแบบจําลอง AR(1) AR(2) AR(3) MA(22) MA(25) และ GARCH-M (1,2) เปนแบบจําลองท่ี
เหมาะสมท่ีสุด จึงไดนําแบบจําลองนี้ไปพยากรณไปขางหนาทีละวัน จํานวน 50 วันใหคา MAPE 
เทากับ 1.845332 
           เม่ือไดแบบจําลองท่ีเหมาะสมท่ีสุดของแบบจําลอง Neural Networks แบบจําลอง ARIMA 
และแบบจําลอง GARCH-M จากนั้นทําการเปรียบเทียบผลพยากรณท่ีไดจากแตละแบบจําลอง 
พบวาแบบจําลอง ARIMA ใหคา MAPE ตํ่าท่ีสุด รองมา คือแบบจําลอง GARCH-M และสุดทายคือ 
แบบจําลอง Neural Networks ซ่ึงคา MAPE ท่ีไดหมายถึงความแมนยําในการพยากรณนั้นเอง 
ฉะนั้นแบบจําลอง ARIMA จึงเปนแบบจําลองท่ีพยากรณราคาน้ํามันดิบเบรนทไดแมนยําท่ีสุดดวย 
                  
5.2 อภิปรายผล 
 

       จากการเปรียบเทียบความแมนยําในการพยากรณราคาน้ํามันดิบเบรนทของแบบจําลองARIMA 
มีความแมนยํามากท่ีสุด เนื่องมาจากแบบจําลอง ARIMA นั้นเปนแบบจําลองท่ีใชในกับขอมูล
อนุกรมเวลาท่ีไมมีแบบแผน โดยการนําเอาพจนความคลาดเคล่ือนมาใชในการอธิบายแนวโนมของ
ขอมูลอนุกรมท่ีผานมาและสามารถพยากรณแนวโนมในอนาคตได จึงทําใหแบบจําลอง ARIMA 
สามารถอธิบายแนวโนมการเปล่ียนแปลงราคาน้ํามันดิบเบรนทในอนาคตไดอยางแมนยําท่ีสุด เนื่อง
มาราคาน้ํามันดิบสวนใหญเกิดจากความคลาดเคล่ือนท่ีเปนผลเกี่ยวเนื่องจากปจจัยภายนอกเปน
สําคัญ เชนเหตุการณไมสงบในตะวันออกกลาง  และการประกาศความรวมมือในการผลิตน้ํามัน
ของกลุมประเทศผูผลิตน้ํามัน เปนตน 
        ในสวนของแบบจําลอง GARCH –M ท่ีเกิดจากการพัฒนามาจากแบบจําลอง ARIMA นั้น ให
คาความแมนยําท่ีนอยกวาแบบจําลอง ARIMA เนื่องจากแบบจําลอง GARCH-M พยายามอธิบาย
แบบแผนของความแปรปรวน (เปนฟงกชันกําลังสองของคาความคลาดเคล่ือน)ท่ีเกิดข้ึนในอดีต ซ่ึง
ในความจริงแลวคาความคลาดเคล่ือนท่ีเกิด อาจเปนแบบสุม หรือเหตุการณท่ีเกิดข้ึนโดยบังเอิญ 
        แบบจําลอง Neural Networks เปนแบบจําลองท่ีใชไดดีกับขอมูลที่มีลักษณะเปนแบบแผน ซ่ึง
เม่ือนํามาใชกับขอมูลอนุกรมเวลาท่ีไมเปนแบบแผนท่ีมีพจนของคาคลาดเคล่ือนแบบสุมรวมอยูดวย 
ทําให แบบจําลอง Neural Networks ใหคาความแมนยําในการพยากรณท่ีนอยสุด  
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5.3 ขอเสนอแนะ 
  

        1) ในการศึกษาคร้ังนี้ไดใชแนวคิดทางเศรษฐมิติ (แบบจําลอง ARIMA และ GARCH-M) ซ่ึง
เปนแนวคิดสําหรับขอมูลอนุกรมเวลาท่ีมีลักษณะเปนเสนตรง (Linear) แตขอมูลอนุกรมเวลาของ
ราคาน้ํามันดิบเบรนทมีลักษณะไมเปนเสนตรง หรือมีความผันผวนอยู และไดแกไขโดยการหา
ผลตาง ณ ระดับตางๆ  ดังนั้นจึงควรลองแกไขปญหาดังกลาวดวยวิธีอ่ืนๆ เชน การ take logarithm  
การใชแบบจําลองสําหรับขอมูลอนุกรมเวลาแบบ Nonlinear (TAR   และ STAR เปนตน) 
       2) สําหรับการศึกษาการพยากรณราคาน้ํามันดิบดวยแบบจําลอง Neural Networks ไดใช  
Purelin Function เปนฟงกชันสําหรับแปลงคาขอมูลอนุกรมเวลาของราคาน้ํามันดิบใหเปนแบบ
เสนตรง (Linear) ในการศึกษาคร้ังตอไปควรทดลองฟงกชันแปลงคาสําหรับ Nonlinear (Logsig 
และ Tansig) สําหรับการพยากรณท่ีใหคาท่ีแมนยําข้ึน 


