
 
บทที่ 2  

เอกสารและวรรณกรรมที่เกี่ยวของ 
 

ในการศึกษาเร่ืองการเปรียบเทียบความแมนยําในการพยากรณราคาน้ํามันดิบระหวาง
แบบจําลองนิวรอลเน็ตเวิรค แบบจําลองอารีมา และแบบจําลองการชเอ็ม ไดคนควาเอกสารและงาน
วรรณกรรมท่ีเกี่ยวของกับแบบจําลอง 
 
2.1 วรรณกรรมท่ีเก่ียวของกับแบบจําลองนิวรอลเน็ตเวิรค 

 

สําหรับเร่ืองการพยากรณไดมีผูทําแบบจําลองนิวรอลเน็ตเวิรคมาใชไดไมนานมานี้ ซ่ึงผูท่ี
ทําการริเร่ิมนําแบบจําลองนิวรอลเน็ตเวิรคมาใชในการพยากรณ คือ วัลลภา อุนวิจิตร   ( 2539) 
ศึกษาการพยากรณอนุกรมเวลาของราคานํ้ามันดิบดวยแบบจําลองนิวรอลเน็ตเวิรค แบบ Multilayer 
Feed Forward ดวยจํานวนช้ันซอนเรน 1 ช้ัน และทําการแปลงขอมูลราคานํ้ามันดิบแปลงคาใหอยู
ในคา 0.1-0.9 เพื่อทําการหาจํานวนขอมูลนําเขาท่ีดีท่ีสุดจากากรเปล่ียนขอมูลนําเขาเปน 20 40 80 
160 320 และ 460 วัน ตามลําดับ โดยจํานวนนิวรอลในช้ันซอนเรนจะไดจากการหารากท่ีสองของ
ผลคูณจํานวนขอมูลนําเขาและจํานวนผลลัพธ ซ่ึงมีคาเทากับ 1 ( nm× ) พบวา ณ จํานวนขอมูล
นําเขาท่ีเหมาะสมที่สุดคือ 160 วันแลวทําการพยากรณดวยการสุมเลือกวันเปนเวลา 10 วันเพื่อทํา
การเปรียบเทียบกับคาจริงตอไป หลักจากนั้นทําการวัดความผิดพลาดท่ีเกิดจากการพยากรณดวย 
MAPE ไดเทากับ 0.73 
 จนกระท้ังป 2548 คมสัน สุริยะ (2548) ซ่ึงตีพิมพอยางเปนทางการใน Komsan (2006) 
ทําการศึกษาการพยากรณอนุกรมเวลาของราคาน้ํามันดิบเบรนทดวยแบบจําลองนิวรอลเน็ตเวิรค 
โดยใชขอมูลดิบซ่ึงไมไดแปลงคาใดๆ และทําการแบงขอมูลออกเปน 2 ชุด คือ ชุดการเรียนรู 
(Training Set) และ ชุดทดสอบ (Testing Set)  โดยกําหนดขอมูลนําเขาจํานวน 10 วันยอนหลัง เพื่อ
หาจํานวนนิวรอลในช้ันซอนเรนท่ีเหมาะสมท่ีสุดดวยวิธี Quadratic Interpolation  สําหรับนําไป
พยากรณเปรียบเทียบกับคาจริง จากผลการศึกษา พบวาแบบจําลองนิวรอลเน็ตเวิรคท่ีเหมาะสมท่ีสุด
สําหรับการพยากรณราคาน้ํามันดิบเบรนท มีจํานวนนิวรอลในช้ันซอนเรน 200 นิวรอล เม่ือทําการ
พยากรณไปขางหนาทีละวันจํานวน 34 วัน เปรียบเทียบกับคาจริง พบวาใหความแมนยําโดย
พิจารณาจากคา MAPE ท่ีเทากับ 1.88 
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หลังจากนั้นในป 2549 มีงานศึกษาท่ีทําการเปรียบเทียบความแมนยําระหวางแบบจําลอง
นิวรอลเน็ตเวิรคและแบบจําลองอารีมาข้ึนเปนคร้ังแรก โดย อทิพันธ ศักดิ์ศรี (2548)  และ       อรทัย 
เมืองใจ (2548) ทําการเปรียบเทียบผลการพยากรณจากราคาน้ํามันดิบเบรนท และราคานํ้ามันดิบเจ็ท 
ตามลําดับ โดยท้ัง 2 การศึกษาไดทําการแบงขอมูลออกเปน 2 ชุด คือ Training Set และ Testing Set 
ซ่ึงในการหาจํานวนนิวรอลในช้ันซอนเรนท่ีเหมาะสมท่ีสุดดวยวิธี Quadratic Interpolation กับ
ขอมูลนําเขา 10 วันยอนหลัง หลังจากนั้นไดทําการหาจํานวนขอมูลนําเขาท่ีเหมาะสมที่สุด ดวยวิธี 
Arbitrary พบวาการพยากรณดวยจํานวน 100 นิวรอลในชั้นซอนเรนกับขอมูลนําเขายอนหลัง 10 
วัน เปนแบบจําลองท่ีเหมาะสมท่ีสุดสําหรับนําไปพยากรณราคาน้ํามันดิบเบรนทและราคาน้ํามันดิบ    
เบรนท  จึงไดทําการพยากรณไปขางหนาทีละวัน จํานวน 34 วัน โดยใหคาความคลาดเคลื่อน 
MAPE เทากับ 0.453 และ 1.82657 ตามลําดับ สําหรับแบบจําลองอารีมา พบวาขอมูลอนุกรมเวลา มี
ลักษณะนิ่ง (Stationary) ท่ีผลตางลําดับท่ี 1 แลวเม่ือพิจารณา Correlogram เพื่อสรางแบบจําลองโดย
ไดแบบจําลองอารีมา สําหรับราคาน้ํามันดิบเบรนท คือ AR(2) AR(3) AR(4) AR(9) AR(15) MA(2) 
MA(3) MA(4) จากนั้นไดพยากรณเพื่อทดสอบความแมนยําในการพยากรณ ได คา MAPE 4.414 
และ ขอมูลอนุกรมเวลาของราคาน้ํามันดิบเจ็ท มีลักษณะน่ิงท่ีผลตางลําดับท่ี 1 และผลตางลําดับท่ี 2 
หลังจากนั้นเม่ือพิจารณา Correlogram พบวาแบบจําลองอารีมา MA(1) เปนแบบจําลองท่ีมีความ
แมนยําในการพยากรณดีท่ีสุดจาก คา MAPE ตํ่าท่ีสุด เทากับ 2.13983 จึงสรุปไดวาเม่ือนํา
แบบจําลองท้ังสองมาทําการเปรียบเทียบความแมนยําในการพยากรณราคาน้ํามันดิบเบรนทและ
ราคาน้ํามันดิบเจ็ท พบวาแบบจําลองนิวรอลเน็ตเวิรคใหความแมนยําในการพยากรณดีท่ีสุด จากการ
พิจารณาคา MAPE ท่ีตํ่ากวาคา MAPE  ของแบบจําลองอารีมา 

จนกระท้ัง จิตติ ตันเสนีย (2549) คิดวาการพยากรณดวยแบบจําลองสถิตินาจะใหความ
แมนยํากวาจึงทําการเปรียบเทียบแบบจําลองนิวรอลเน็ตเวิรค กับแบบจําลองอีการชเอ็ม เนื่องจากวา        
จิตติ (2549) คิดวาความคลาดเคล่ือนท่ีเกิดข้ึนนาจะมาจากคาความแปรปรวนท่ีมีลักษณะแบบ
Exponential เม่ือคาความแปรปรวนสามรถพยากรณไดจึงนาจะใหความแมนยําในการพยากรณสูง
กวาแบบจําลองนิวรอลเน็ตเวิรค ดังนั้น ทําการหารูปแบบที่เหมาะสมสําหรับการพยากรณของ
แบบจําลองนิวรอลเน็ตเวิรคโดยทําการแบงขอมูลอนุกรมเวลาของ SET Index SET50 ราคา
หลักทรัพย PTT TPI และ BBL ออกเปน Training Set และ Testing Set แลวทําการหาจํานวน
นิวรอลในช้ันซอนเรนท่ีเหมาะสม ดวยวิธี Quadratic Interpolation และจํานวนขอมูลนําเขาดวยวิธี 
Arbitrary   แลวทําการพยากรณไปขางหนาทีละวันจํานวน 100 วัน เพื่อเปรียบเทียบความแมนยําใน
การพยาการณ โดยพิจารณาจากคา MAPE พบวา 
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SET จํานวนนิวรอลในช้ันซอนเรน 1500 นิวรอล กับขอมูลนําเขา 300 วัน     ใหคา MAPE 1.295 
SET50 จํานวนนิวรอลในช้ันซอนเรน 1000 นิวรอล กับขอมูลนําเขา 500 วัน ใหคา MAPE 1.298 
PTT จํานวนนิวรอลในช้ันซอนเรน 575 นิวรอล กับขอมูลนําเขา 300 วัน        ใหคา MAPE 1.536 
TPI จํานวนนิวรอลในช้ันซอนเรน 84  นิวรอล กับขอมูลนําเขา 500 วัน          ใหคา MAPE 3.48 
BBL จํานวนนิวรอลในช้ันซอนเรน 300 นิวรอล กับขอมูลนําเขา 200 วัน        ใหคา MAPE 1.19 

สําหรับแบบจําลองอีการชเอ็ม จิตติ (2549) พบวาขอมูลอนุกรมเวลามีลักษณะนิ่งท่ีผลตาง
ลําดับท่ี 2 ท้ังหมด หลังจากนั้นไดพิจารณา Correlogram เพื่อสรางแบบจําลองท่ีเหมาะสมสําหรับ
การนําไปพยากรณเปรียบเทียบกับคาจริง ตอไปไดคาดังนี้ 
Δ SET = AR(2) AR(14) MA(1) MA(2) และ EGARCH-M (1,1)  MAPE   0.59 
Δ SET50 = AR(14) AR(18) MA(23) และ EGARCH-M (1,1)     MAPE  0.69 
Δ PTT = AR(13) MA(3) MA(14) และ EGARCH-M (3,1)   MAPE  1.15 
ΔTPI  = AR(26) AR(72) AR(77) AR(78) และ EGARCH-M (1,1)  MAPE  2.130 
ΔBBL  = AR(6) AR(21) AR(72) MA(72) และ EGARCH-M (1,1)  MAPE  0.93 

จากการพิจารณาคาความคลาดเคล่ือนดวย MAPE ท่ีตํ่าท่ีสุด พบวาแบบจําลองอีการชเอ็ม 
ใหความแมนยําในการพยากรณท่ีดีกวาแบบจําลองนิวรอลเน็ตเวิรคในทุกหลักทรัพย 
 
2.2   วรรณกรรมท่ีเก่ียวของกับแบบจําลองอารีมา 
           
          แบบจําลองอารีมาไดรับความนิยมเปนอยางมากในการใชพยากรณขอมูลอนุกรมเวลา  
การศึกษาท่ีใชแบบจําลองน้ีมีนับรอยเร่ือง  แตเร่ืองท่ีเดน ๆ  อาทิเชน จิตราภรณ ผ้ันศิริ (2547)      
ราชพล สุนทรศรี (2548)  และเบญจมาศ ธัญนอม   (2549) 
 
           จิตราภรณ ผั้นศิริ   (2547) ไดทําการศึกษารูปแบบและพยากรณราคาสงออกขาวของไทย
โดยวิธีอารีมาในรูปแบบของ Box-Jenkins พบวาขอมูลราคาสงออกขาวมีลักษณะไมนิ่ง จึงไดทํา
การหาผลตางลําดับท่ี 1 และจากการพิจารณา Correlogram เพื่อหาแบบจําลองท่ีเหมาะสมคือ AR(1) 
และ AR(19) โดยมีคาสัมประสิทธ 0.360 และ 0.228 ตามลําดับ อยางมีนัยสําคัญทางสถิติท่ีระดับ 
1% หลังจากนั้นไดตรวจสอบความถูกตองของแบบจําลองพบวา คาประมาณการของความ
คลาดเคล่ือนมีลักษณะเชิงสุม (White noise) ท่ีระดับนัยสําคัญทางสถิติ 10% จากคารากท่ีสองของ
คาเฉลี่ยคาความคลาดเคล่ือนกําลังสองและคาสัมประสิทธ์ิ Theil ท่ีมีคาตํ่าสุด เมื่อไดแบบจําลองท่ี
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เหมาะสมคือ AR(1) และ AR(19) จึงไดนําไปพยากรณราคาสงออกขาวในชวงเดือนมกราคม ถึง
เดือน เมษายน พ.ศ.2547 ตอไปไดคาเทากับ 205, 204,202 และ 201 เหรียญสหรัฐตอตันตามลําดับ 

 

ราชพล สุนทรศรี     (2548) ไดทําการวิเคราะหและพยากรณการเคล่ือนไหวของราคา
น้ํามันดิบท่ีนําเขาจากตางประเทศคือ ประเทศโอมาน ประเทศดูไบ ประเทศไนจีเรีย และประเทศ
อังกฤษ การพยากรณใชขอมูลรายเดือนต้ังแตเดือนมากราคม 2527 ถึงตุลาคม 2547 และขอมูลราย
ไตรมาส ต้ังแตไตรมาศท่ี 1 2527 ถึงไตรมาสท่ี 3 2547 ดวยแบบจําลองอารีมา(ARIMA)ชวยในการ
วิเคราะหโดยวิธี Box-Jenkins จากการศึกษาโดยการทดสอบ unit root ของราคาน้ํามันดิบท่ีนําเขา
จากท้ัง 4 ประเทศ พบวาขอมูลราคานํ้ามันมี unit root จึงทําการหาผลตางลําดับท่ี 1และจากการ
พิจารณาคอเคลโลแกรมพบวาขอมูลรายไตรมาสเปนแบบจําลองท่ีมีความเหมาะสมมากท่ีสุดของ
การพยากรณราคาน้ํามันดิบท่ีนําเขามาจากประเทศโอมาน ประเทศดูไบ ประเทศไนจีเรีย และ
ประเทศอังกฤษ ตามลําดับ เม่ือทําการทดสอบความถูกตองของแบบจําลองพบวาคาสวนเหลือของ
ทุกแบบจําลองมีลักษณะเปน white noise ท่ีระดับนัยสําคัญทางสถิติท่ี 0.01 และทุกแบบจําลองให
คา Root Mean Squared Error และคา Theil’s Inequality Coefficient ท่ีตํ่าท่ีสุด ดังนั้นแบบจําลอง
อารีมาของขอมูลรายไตรมาส จึงมีความเหมาะสมท่ีจะเปนตัวแทนของราคาน้ํามันดิบในอนาคตท่ี
นําเขาจากแตละประเทศ 

 
เบญจมาศ ธัญนอม   (2549) ไดทําการศึกษาแบบจําลองอารีมาโดยวิธีของ Box-Jenkins 

เพื่อใชในการพยากรณราคาสัญญาลวงหนาขาวขาว 5% จํานวน 3 สัญญา(ประเภทขอตกลงขนาด
เล็ก) ดังตอไปนี้ ขอตกลงขนาดเล็กของเดือนมกราคม 2549 จํานวน 101 ตัวอยาง ขอตกลงขนาดเล็ก
ของเดือนกุมภาพันธ 2549 จํานวน 101 ตัวอยาง และขอตกลงขนาดเล็กของเดือนมีนาคม 2549 
จํานวน 79 ตัวอยาง จากการศึกษาพบวา ราคาสัญญาลวงหนาขาวขาว 5% ประเภทขอตกลงขนาด
เล็กมีการหาผลตางลําดับท่ี 1 เพื่อใหขอมูลมีลักษณะนิ่ง อีกท้ังการพิจารณาคอเรลโลแกรม พบวา
แบบจําลองอารีมาท่ีมีความเหมาะสมสําหรับการพยากรณราคาสัญญาลวงหนาขาวขาว 5% มีดังนี้ 
ขอตกลงขนาดเล็กของเดือนมกราคม ท่ี AR(7) และ MA(18)  ขอตกลงขนาดเล็กของเดือน
กุมภาพันธ ท่ี AR(8) และ MA(8) และ ขอตกลงขนาดเล็กของเดือนมีนาคม ท่ี AR(8) และ MA(8) 
ตามลําดับ อีกท้ังไดตรวจสอบความถูกตองของแบบจําลองพบวาคาความคลาดเคล่ือนท่ีประมาณ
การ มีลักษณะเชิงสุม (white noise) จากนั้นนําแบบจําลองท่ีเหมาะสมทั้ง 3 สัญญามาทําการ
พยากรณราคาสัญญาลวงหนาไปอีก 3 ชวงเวลาถัดไปคือ ขอตกลงขนาดเล็กของเดือนมกราคม 
เทากับ 11.2718, 11.2650 และ 11.2676 บาท/กิโลกรัม  ขอตกลงขนาดเล็กของเดือนกุมภาพันธ 
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เทากับ 11.1337, 11.1505 และ 11.1334 บาท/กิโลกรัม ขอตกลงขนาดเล็กของเดือนมีนาคม 
เทากับ 11.0002, 10.9912 และ 10.9636 บาท/กิโลกรัม ตามลําดับ 

 
2.3 วรรณกรรมท่ีเก่ียวของกับแบบจําลองการชเอ็ม 
 

          แบบจําลองการชเอ็มพึ่งเร่ิมตนพัฒนามาไดไมนานนัก   ทําใหมีวรรณกรรมท่ีใชแบบจําลองนี้
ในการศึกษาไมกี่เร่ือง  เร่ืองท่ีสําคัญมี อาทิเชน ภูริพงษ ฉวีกัลยากุล (2547) เยาวลักษณ จันทรดี 
(2547)  และสธนพล วิเชียรรัตนพันธ (2547) 

 
           ภูริพงษ ฉวีกัลยากุล     (2547) ไดวิเคราะหความเส่ียงและผลตอบแทนท่ีเกิดข้ึนจากการ
ลงทุนในหลักทรัพยASIAN  หลักทรัพย CPF  หลักทรัพย GFPT  หลักทรัพย STA  และหลักทรัพย
CFRESH  ซ่ึงเปนหลักทรัพยในกลุมธุรกิจการเกษตร ไดแบงการศึกษาออกเปนสองสวน ในสวน
แรกทําการศึกษาของการเคล่ือนไหวของราคาหลักทรัพยในปจจุบันกับราคาปดของหลักทรัพยใน
อดีต คาความคลาดเคล่ือนในอดีต และความเส่ียงซ่ึงแทนดวยความแปรปรวนอยางมีเง่ือนไขของ
หลักทรัพยดวย GARCH-M พบวาหลักทรัพย ASIAN ราคาปดในปจจุบันข้ึนอยูกับราคาปดของ
หลักทรัพยในอดีต คาความคลาดเคลื่อนในอดีต และคาความเส่ียงอยางมีนัยสําคัญ หลักทรัพย 
GFPT และ STA ราคาปดในปจจุบันข้ึนอยูกับคาความคลาดเคล่ือนในอดีตและคาความเส่ียงอยางมี
นัยสําคัญ หลักทรัพย CFRESH ราคาปดในปจจุบันข้ึนอยูกับราคาปดของหลักทรัพยในอดีตเพียง
อยางเดียวเทานั้น สวนท่ีสองไดเปรียบเทียบแบบจําลองกับประสิทธิภาพในการวิเคราะหทางเทคนิค
ของชวงคาความเช่ือม่ันท่ีไดกับดัชนีกําลังสัมพัทธ (RSI) ณ ±1.0 Standard Deviation  โดยจําลอง
สถานการณซ้ือขายหลักทรัพยจากสัญญาณซ้ือขาย พบวาหลักทรัพย ASIAN CFRESH CPF และ 
STA เม่ือเทียบดัชนีกําลังสัมพัทธ (RSI) ยกเวนหลักทรัพย GFPT ท่ีไดกําไรจากการจําลอง
สถานการณซ้ือขายหลักทรัพย 
 

เยาวลักษณ จันทรดี     (2547) ไดทําการศึกษาเร่ืองการวิเคราะหทางดานเทคนิคดวย
แบบจําลองการชเอ็ม ในหลักทรัพยกลุมส่ือสาร ประกอบดวย บริษัทแอดวานซ อินโฟ เซอรวิส 
จํากัด (มหาชน) หรือบริษัทชินคอรปอเรช่ัน จํากัด (มหาชน) บริษัทเทเลคอม เอเชีย จํากัด (มหาชน) 
และ บริษัทยูไนเต็ด คอมูนิเคช่ัน จํากัด (มหาชน) โดยไดทําการแบงการศึกษาออกเปนสองสวน ใน
สวนแรกทําการศึกษาถึงความสัมพันธของการเคล่ือนไหวของราคาหลักทรัพยในปจจุบัน กับราคา
ปดของหลักทรัพยในอดีตและความเส่ียงท่ีแทนดวยความแปรปรวนอยางมีเง่ือนไขของหลักทรัพย 
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ซ่ึงผลการศึกษาพบวาทุกหลักทรัพยยกเวน UCOM มีราคาปดในปจจุบันข้ึนอยูกับราคาปด
ของหลักทรัพยในอดีตอยางมีนัยสําคัญ แตหลักทรัพยทุกตัวมีราคาปดในปจจุบันข้ึนอยูกับคา
ความคลาดเล่ือนในอดีตอยางมีนัยสําคัญ สวนท่ีสองทําการวิเคราะหดานเทคนิคของหลักทรัพยดวย 
GARCH-M ดวยชวงความเช่ือม่ัน ± 1.0 Standard Deviation แลวเปรียบเทียบประสิทธิภาพในการ
วิเคราะหทางเทคนิคของชวงความเชื่อม่ันท่ีไดกับดัชนีกําลังสัมพัทธ (RSI) โดยจําลองสถานการณ
การซ้ือขายหลักทรัพยใหข้ึนอยูกับสัญญาณการซ้ือขายท่ีเกิดข้ึน พบวาชวงความเชื่อม่ันจาก
แบบจําลองจะใหสัญญาณซ้ือและขายถี่กวาดัชนีกําลังสัมพัทธ ซ่ึงเหมาะกับนักลงทุนระยะส้ันใน
หลักทรัพยของบริษัทชินคอรปอเรช่ัน และบริษัทเทเลคอม เอเชีย  
 

สธนพล วิเชียรรัตนพันธ   (2547) ไดทําการศึกษาวิเคราะหความเส่ียงและผลตอบแทนท่ี
เกิดข้ึนจากการลงทุนในหลักทรัพยดวยวิธีการชเอ็ม โดยศึกษาหลักทรัพยของบริษัท แลนด แอนด 
เฮาส จํากัด (มหาชน) หรือ LH บริษัท อิตาเลียนไทย จํากัด (มหาชน) หรือ ITD บริษัท ช. การชาง 
จํากัด (มหาชน) หรือ CK บริษัท ชิโนไทย จํากัด (มหาชน) หรือ CPN ในกลุมพัฒนา
อสังหาริมทรัพยท่ีมีมูลคาราคาตลาดสูงสุด 5 อันดับในป พ.ศ. 2546 โดยใชขอมูลราคาปดของ
หลักทรัพยรายสัปดาหจํานวน 260 สัปดาห ซ่ึงไดแบงการศึกษาออกเปนสองสวน ในสวนแรก
ทําการศึกษาถึงความสัมพันธของการเคล่ือนไหวของราคาหลักทรัพยในปจจุบันกับราคาปดในอดีต 
และความเส่ียงท่ีแทนดวยความแปรปรวนอยางมีเง่ือนไข พบวาขอมูลราคาปดของหลักทรัพยทุกตัว
มีความนิ่งท่ีระดับผลตางลําดับท่ี 1โดยหลักทรัพยท้ังหมดมีราคาปดในปจจุบันข้ึนอยูกับราคาปด คา
ความคลาดเคล่ือนในอดีตและคาความเส่ียงอยางมีนัยสําคัญ มีเพียงหลักทรัพย CK เทานั้นท่ีราคาปด
ในปจจุบันไมข้ึนอยูกับความเส่ียง อีกท้ังพบวาทุกหลักทรัพยปรากฏเทอม ARCH ยกเวน ITD ใน
สวนท่ีสองไดสรางสัญญาณซ้ือขายหลักทรัพยดวยชวงความเช่ือม่ัน 0.1±  และเปรียบเทียบ
ประสิทธิภาพในการวิเคราะหทางเทคนิคของชวงคาความเช่ือม่ันท่ีไดกับดัชนีกําลังสัมพัทธ (RSI) 
พบวาสัญญานซ้ือขายท่ีไดจากสองวิธีใหผลท่ีสอดคลองกัน และพบวาแบบจําลองหลักทรัพยท่ี
ไดรับผลกําไร คา% Investment จาก RSI ใหผลตอบแทนท่ีมากกวาชวงความเช่ือม่ัน ไดแก LH, 
STECON และ CPN สวน ITD และ CK ใหผลตอบแทนท่ีตํ่ากวาชวงความเช่ือม่ันในแบบจําลอง
ของหลักทรัพยท่ีไดรับผลกําไรจากการขาดทุน RSI 
  

จากการทบทวนเอกสารและงานวิจัยท่ีเกี่ยวของจะเห็นไดวามีการวิเคราะหทางเทคนิคหลาย
อยางในการพยากรณของกลุมหลักทรัพย สินคาการเกษตร และอ่ืนๆ ไมวาจะเปนการใชแบบจําลอง 
ARIMA แบบจําลอง GARCH และแบบจําลอง GARCH-M โดยเฉพาะอยางยิ่งในการพยากรณราคา
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น้ํามันดิบ ท่ีมีงานวิจัยท่ีไดนําเทคนิคทางเศรษฐศาสตรมาชวยใหเกิดความแมนยําในการพยากรณ 
ไมวาจะเปน แบบจําลอง ARIMA  ซ่ึงใชขอมูลยอนหลังนํามาศึกษาความผันผวน ท่ีอาจเกิดจาก
อิทธิพลจากตัวแปรตัวภายนอกอ่ืนๆ ทําใหเกิดความคลาดเคล่ือนในแบบจําลองนําไปสูความ
ผิดพลาดในการพยากรณ  สําหรับ แบบจําลอง GARCH และแบบจําลอง GARCH-M ไดพยายามท่ี
จะพยากรณโดยคํานวณคาความคลาดเคล่ือนตางๆที่เกิดข้ึนจากตัวแปรในแบบจําลองท่ีจะศึกษาเอง
และตัวแปรภายนอกอ่ืนๆ ใหมีคาเฉล่ียของความคลาดเคล่ือนคงท่ี ซ่ึงจะนําไปสูการพยากรณท่ี
แมนยํา แตเนื่องดวยแบบจําลอง ARIMA แบบจําลอง GARCH และแบบจําลอง GARCH-M ได
คํานวณเฉพาะคาความผันผวนท่ีเกิดจากขอมูลเทานั้น เม่ือดูจากแบบจําลองยังคงมีคาความ
คลาดเคล่ือนของการพยากรณทุกคร้ัง 
 สําหรับแบบจําลอง Neural Networks ไดทําการพยากรณจากการสรางแบบการเรียนรูให
แบบจําลองกอนโดยคาท่ีคํานวณไดจะนําไปเทียบกับคาจริงท่ีเกิดข้ึนแลวนําคาความคลาดเคล่ือนมา
ทําการปรับคาแลวทําตอไปเร่ือยๆจนกวาคาท่ีคํานวณไดจะใหคาความคลาดเคล่ือนเทากับศูนย แลว
นําแบบจําลองท่ีดีท่ีสุดท่ีไดจากการเรียนรูแลวมาพยากรณ ซ่ึงการทําตามแบบจําลอง Neural 
Nerworks นี้เช่ือวาคาพยากรณท่ีคํานวณไดจะใหคาความคลาดเคล่ือนท่ีนอยกวา แบบจําลอง 
ARIMA แบบจําลอง GARCH และแบบจําลอง GARCH-M 
 


