
บทที่ 2 
เอกสารและงานวิจัยท่ีเกี่ยวของ 

 

 การทบทวนวรรณกรรมแบงออกเปน 4   สวน  ไดแก  การทบทวนวรรณกรรมท่ีเกี่ยวของ
กับแบบจําลองนิวรอลเน็ตเวิรคส   วรรณกรรมที่เกี่ยวของกับแบบจําลองอารีมา   วรรณกรรมที่
เกี่ยวของกับแบบจําลองการชเอ็ม  และวรรณกรรมท่ีเกี่ยวของกับอัตราแลกเปล่ียนระหวางเงินบาท
กับดอลลารสหรัฐฯ ดังตอไปนี้ 
 

2.1 วรรณกรรมท่ีเก่ียวของกับแบบจําลองนิวรอลเน็ตเวิรคส 
 

 ประวัติของการวิเคราะหอนุกรมเวลาดวย Neural Networks เร่ิมตนข้ึนเม่ือวัลลภา อุนวิจิตร 
(2539) ไดทําการศึกษาพยากรณราคาน้ํามันดิบ ท่ีจุฬาลงกรณมหาวิทยาลัย ซ่ึงการศึกษานี้ไดใช
ขอมูลทุติยภูมิราคาน้ํามันดิบรายวันโดยทําการปรับคาขอมูลใหอยูในชวง 0.1-0.9 จํานวนขอมูล
นําเขา 20 40 80 160 320 และ 460 และกําหนดช้ันของ Hidden layer โดยใชสูตร คือ mn  โดย m 
คือจํานวนขอมูลนําเขา และ n คือจํานวน Output ซ่ึงมีคาเทากับ 1 เม่ือสรางแบบจําลองแลวจะใช
แบบจําลองนั้นพยากรณไปขางหนาทีละ  1  วัน เปนจํานวน 10 วันดวยการสุมพยากรณเลือกวัน 10 
คร้ัง ผลการศึกษาพบวาไดแบบจําลอง  Neural Networks ที่ดีท่ีสุด ซ่ึงคาความคลาดเคล่ือน(MAPE) 
เทากับ 0.73  

 ตอจากนั้น คมสัน  สุริยะ(2548) ซ่ึงตีพิมพอยางเปนทางการใน Komsan(2006) ได
ทําการศึกษาพยากรณราคาน้ํามันดิบโดยใชขอมูลท่ีไมไดทําการแปลงคา และกําหนดใหมีจํานวน
ขอมูลนําเขา  10  คา และทําการเปล่ียนจํานวนนิวรอลใน Hidden layer โดยวิธี Quadratic 
Interpolation  ผลการศึกษาพบวาไดจํานวน Hidden layer เทากับ  200 นิวรอล สามารถพยากรณ
ราคาน้ํามันดิบ Brent รายวันไดดีท่ีสุด โดยมีคาความคลาดเคล่ือน(MAPE) เทากับรอยละ1.88% 

 ภายในป 2548 ไดมีงานวิจัยท่ีเกี่ยวของเพ่ิมอีกสองช้ิน คือของ อทิพันธ  ศักดิ์ศรี (2548) และ 
อรทัย  เมืองใจ (2548) ไดทําการศึกษาเปรียบเทียบการพยากรณราคาน้ํามันดิบระวางแบบจําลอง 
Neural Networks และ ARIMA เปนคร้ังแรก โดย อทิพันธ  ศักดิ์ศรี ทดลองกับราคาน้ํามันดิบเบนร 
สวน อรทัย  เมืองใจ ทําการทดลองกับราคานํ้ามันเคร่ืองบินเจ็ท ซ่ึงผลการศึกษาของอทิพันธ  
ศักดิ์ศรี  พบวา แบบจําลอง  Neural Networks มีความแมนยําในการพยากรณมากกวาแบบจําลอง 
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ARIMA ซ่ึงดูไดจากคา MAPE ของ Neural Networks มีคาเทากับ 0.45 สวน ARIMA มีคาเทากับ 
4.41 ผลการศึกษาของ อรทัย  เมืองใจ  พบวาแบบจําลอง  Neural Networks ก็มีความแมนยําในการ
พยากรณมากกวาแบบจําลอง ARIMA เชนกัน ซ่ึงคา MAPE ของ Neural Networks มีคาเทากับ 1.83 
และของ ARIMA มีคาเทากับ  2.32 

 ตอมา จิตติ  ตันเสนีย (2549) ไดศึกษาเปรียบเทียบความแมนยําในการพยาการณราคา
หลักทรัพย ระหวางแบบจําลองนิวรอลเน็ตเวิรคกับแบบจําลองอารีมาและอีการชเอ็ม ซ่ึงจาก 
ARIMA มีสมมุติฐานท่ีมีขอจํากัดมากเกินไป สงผลใหมีแบบจําลอง อีการชเอ็มมาเกี่ยวของ ซ่ึง
แบบจําลอง Neural Networks ของจิตติ  ตันเสนีย ไดกําหนดจํานวนรอบของการเรียนรู (Epochs) ไว
ท่ี 1000 และแบงขอมูลออกเปน สองสวนคือสวนของ Training และสวนของ Testing ซ่ึงคา MSE ท่ี
คํานวนไดจะเปนจะเปนคา MSE ของ Training ซ่ึงสงผลใหเกิด Over Fitting สงผลใหแบบจําลอง 
Neural Networks มีความแมนยําตํ่ากวา แบบจําลอง อีการชเอ็ม  

 จากผลการศึกษาจากเอกสารงานวิจัยตางๆ ท่ีกลาวมาท้ังหมดพบวางานวิจัยแหลงนั้นไดแบง
ขอมูลงานวิจัยออกเปนสองสวน   คือสวนของ Training และสวนของ Testing ซ่ึงคา MSE ท่ี
คํานวนไดจะเปนจะเปนคา MSE ของ Training จะสงผลใหเกิดปญหา Over Fitting และในการ
กําหนดจํานวนรอบของการเรียนรู (Epochs) ไวคงท่ีนั้นอาจจะสงผล เชนของจิตติ  ตันเสนีย ได
กําหนดจํานวนรอบของการเรียนรู (Epochs) ไวท่ี 1000 Epochs  ซ่ึงอาจจะเปนการเรียนรูท่ีมาก
เกินไปและอาจจะทําใหแบบจําลองพยายามเรียนรูรูปแบบการคลาดเคล่ือน เพื่อมาใชในการ
พยากรณ แตในความเปนจริงแลวจํานวนรอบการเรียนรูท่ีเหมาะสมอาจจะนอยกวานั้น จาก
การศึกษางานวิจัยตางๆ สามารถสรุปจุดบกพรองของแตละงานวิจัยไดดังนี้ 

 จากผลการศึกษาของวัลลภา อุนวิจิตร ไดขอสรุปท่ีแตกตางจากผูศึกษา คือ จํานวนขอมูล
นําเขาเปนแบบ Arbitrary คือกําหนดขอมูลนําเขาแบบกําหนดเอง สวนของผูศึกษาจะใชการกําหนด
ขอมูลนําเขาแบบ Quadratic Interpolation ในข้ันตอนการกําหนดช้ัน Hidden layer วัลลภา อุนวิจิตร 
ใชวิธีการกําหนด Hidden layer โดยใชสูตร mn  สวนของผูศึกษาจะใชวิธี  Quadratic 
Interpolation   

 จากผลการศึกษาของคมสัน  สุริยะ  พบวากําหนดจํานวนขอมูลนําเขาใหมีจํานวน 10 เทานั้น
ซ่ึงแตกตางจากผูวิจัยท่ีใชวิธี Quadratic Interpolation และอีกสวนหนึ่งท่ีแตกตางจากวัลลภา อุน
วิจิตร คือ คมสันไดใชขอมูลจริงไมมีการปรับแตง 

 จากผลการศึกษาของ อทิพันธ  ศักดิ์ศรี และ อรทัย  เมืองใจ  พบวากําหนดขอมูลนําและ
จํานวน Hidden layer แบบกําหนดเอง(Arbitrary) แตมีจุดบกพรองอยูท่ีแบบจําลอง ARIMA ของท้ัง
สองคน ซ่ึงแบบจําลอง ARIMA ของ อทิพันธ  ศักดิ์ศรี นั้นเปนรูปแบบท่ีไมเหมาะสม สวน
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แบบจําลอง ARIMA ของอรทัย  เมืองใจ  นั้นเกิดปญหา Auto correlation จึ้งสงผลใหแบบจําลอง 
ARIMA ของท้ังสองคนท่ีใชเปรียบเทียบกับแบบจําลอง  Neural Networks นั้นออกมาไมมี
ประสิทธิภาพ  

 จากผลการศึกษาของ  จิตติ   ตันเสนีย  พบวาใชจํานวนขอมูลนําเขาแบบกําหนดเอง 
(Arbitrary) และกําหนดจํานวน Hidden layer  แบบ  Quadratic Interpolation  และกําหนดรอบของ
การเรียนรูไวท่ี 1000 ซ่ึงแตกตางจากผูศึกษา คือ ผูศึกษาจะกําหนดขอมูลนําเขาและจํานวน Hidden 
layer แบบ Quadratic Interpolation  และกําหนดจํานวนการเรียนรู(Epochs) เร่ิมตนจาก 100 และ
เพิ่มข้ึนเร่ือยๆ ทีละ 100 จนถึง 1000 เพื่อหาจํานวนรอบท่ีเหมาะสม  
  

2.2   วรรณกรรมท่ีเก่ียวของกับแบบจําลองอารีมา 
 

 แบบจําลองอารีมาไดรับความนิยมเปนอยางมากในการใชพยากรณขอมูลอนุกรมเวลา  
การศึกษาท่ีใชแบบจําลองนี้มีนับรอยเร่ือง  แตเร่ืองท่ีเดน ๆ  อาทิเชน คธาฤทธ์ิ  สิทธิกูล (2540) 
จิตราภรณ  ฝนศิริ (2547) และ นริสา สมุทรสาคร (2547) ดังนี้ 

 

คธาฤทธ์ิ  สิทธิกูล (2540) ไดทําการศึกษาพฤติกรรมราคาและการพยากรณราคาสินคา
เกษตรที่สําคัญ กรณีศึกษา : ขาว ยางพารา มันสําประหลัง ขาวโพด กุงกุลาดํา โดยวเิคราะหและ
พยากรณการเคล่ือนไหวของราคาสินคาดวยแบบจําลอง  ARIMA จากการศึกษาพบวาการสงผาน
ราคาจากตลาดสงออกมายังตลาดระดับขายสงกรุงเทพของสินคาท่ีศึกษาเกือบทุกประเภทมี
ประสิทธิภาพ ดวยคาความยืดหยุนของการสงผานราคา อยูในชวง 0.8658 – 0.9336 ยกเวนมัน
สําปะหลังท่ีมีคาความยืดหยุนของการสงผานราคาเพียง 0.3382 เทานั้น สําหรับการสงผานราคาจาก
ตลาดขายสงไปยังเกษตรกรพบวา ยางพารา มันสําปะหลัง และกุงกุลาดํา มีประสิทธิภาพสูงดวยคา
ความยืดหยุนของการสงผานราคาอยูในชวง 0.9487 – 0.9968 ในขณะที่คาความยืดหยุนของขาวและ
ขาวโพดเปนเพียง 0.453 และ 0.7568 ตามลําดับ จากการศึกษาแบบจําลอง ARIMA ของราคาสินคา
ขางตนพบวาอนุกรมเวลาของทุกราคาสามารถปรับใหเปนอนุกรมเวลาท่ีมีเสถียรภาพได สามารถ
นําไปใชในการพยากรณราคาในอนาคตได ราคาสินคาทุกชนิดมีแนวโนมท่ีจะสูงข้ึน นอกจากนี้
ราคาขาวเปลือกท่ีเกษตรกรไดรับและราคาขาวโพดขายสงตลาดกรุงเทพฯ มีลักษณะเคล่ือนไหวตาม
ฤดูกาลที่กินเวลาแบบ  12  เดือน สําหรับราคาหัวมันสําปะหลังท่ีเกษตรกรไดรับและราคามันอัดเม็ด
ขายสงกรุงเทพมีลักษณะการเคลือนไหวแบบวัฏจักรกนิเวลา  16  เดือน สวนราคากุงกลุาดําจะ 
เคล่ือนไหวแบบฤดูกาลเพียง  5  เดือน 
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จิตราภรณ  ฝนศิริ (2547) ไดทําการศึกษาการพยากรณราคาสงออกขาวโดยวิธีอารีมา มี
วัตถุประสงคเพื่อศึกษารูปแบบและพยากรณราคาสงออกขาวของไทย ในการวิเคราะหจะใชขอมูล
ราคาสงออกขาวเปนรายเดือนในชวงเดือนมกราคม  2531 -  ธันวาคม 2546  จํานวน  192  ตัวอยาง 
จากกรมการคาตางประเทศ วิธีการศึกษาจะทดสอบความนิ่งของขอมูล โดยใชวิธีการทดสอบ Unit 
Root และกําหนดรูปแบบอารีมาดวยวิธีของ  Box-Jenkins ผลการทดสอบ Unit Root พบวาขอมูล
การสงออกขาวมีลักษณะไมนิ่งจงึตองทําผลตางลําดับท่ี 1 และจากการพิจารณาคาคอเรลโลแกรมได
แบบจําลองท่ีเหมาะสมโดยข้ึนอยูกับคา AR(1) AR(19) โดยคาสัมประสิทธ์ิ เทากับ  0.360 และ 
0.228 ตามลําดับ และมีนัยสําคัญทางสถิติท่ีระดับ  1% สําหรับผลการทดสอบความถูกตองพบวา 
คาประมาณการคาความคลาดเคล่ือนมีลักษณะเปนเชิงสุม (White Noise) ท่ีระดับนัยสําคัญทางสถิติ 
10% จากคารากท่ีสองของคาเฉล่ียคาความคลาดเคล่ือนกําลังสองและคา Theil is Inequality 
Coefficient ท่ีมีคาตํ่าท่ีสุด จะไดวาแบบจําลอง AR(1) AR(19) มีความเหมาะสมท่ีสุด เม่ือเทียบกบั
แบบจําลองอ่ืนๆ ดังนั้นในการศึกษาคร้ังนี้จึงนําแบบจําลอง AR(1) AR(19) ไปพยากรณราคาสงออก
ขาวในชวงเดอืนมกราคม – เมษายน  2547 ไดคาเทากับ 205  204  202 และ 201 เหรียญสหรัฐตอตัน
ตามลําดับ สรุปไดวา แบบจาํลอง AR(1) และ AR(19) สามารถอธิบายคาประมาณการใกลเคียงกับ
คาขอมูลจริง และมีความเหมาะสมท่ีจะใชในการพยากรณ 

 

นริสา  สมุทรสาคร (2547) ศึกษาการพยากรณราคาทองคําโดยวิธีอารีมา มีวัตถุประสงค
เพื่อท่ีจะพยากรณราคาขายทองคําแทงและทองรูปพรรณ การพยากรณใชขอมูลเปนรายเดือนจํานวน 
120  เดือน ต้ังแตป  2537 ถึง 2546 ผลการศึกษาพบวาขอมูลราคาทองแทงและทองรูปพรรณมี
ลักษณะไมนิ่ง จากการทดสอบความนิ่งของขอมูล พบวาขอมูลนิ่งท่ีระดับ I(1) ท้ังนี้จากการพิจารณา
คอเรลโลแกรม (Correlogram) ผลปรากฎวาแบบจําลอง AR(2) MA(2) MA(5) มีความเหมาะสม
มากท่ีสุดสําหรับขอมูลทองแทงและขอมูลทองรูปพรรณ   เ ม่ือตรวจสอบความถูกตองของ
แบบจําลองพบวาแบบจําลองมีลักษณะเปน White Noise ท่ีระดับนัยสําคัญทางสถิติ 1% แบบจําลอง
ท้ังสองใหคา Root Mean Squared Error (RMSE) และคา Theil  is Inequality Coefficient (U) ท่ีตํ่า
ท่ีสุด ดังนั้นแบบจําลองดังกลาวจึงมีความแหมาะสมที่สุดท่ีจะเปนตัวแทนของราคาขายทองแทง
และทองรูปพรรณเพื่อการพยากรณในอนาคต  
 
2.3   วรรณกรรมท่ีเก่ียวของกับแบบจําลองการชเอ็ม 

 

 แบบจําลองการชเอ็มเปนแบบจําลองท่ีพึ่งเร่ิมตนพัฒนามาไดไมนานนัก ทําใหมีวรรณ กรรม
ท่ีใชแบบจําลองนี้ในการศึกษาไมกี่เร่ืองๆ ท่ีสําคัญมีอาทิเชน  งานของ ภัทร ต้ังตระกลู (2546)  ดังนี ้
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 ภัทร  ตั้งตระกูล (2546) ศึกษาการวิเคราะหทางดานเทคนิคดวยแบบจําลองการชเอ็มใน
หลักทรัพยกลุมวัสดุกอสรางและตกแตง โดยในการศึกษานี้ไดแบงออกเปนสองสวน คือ สวนแรก 
ทําการศึกษาถึงความสัมพันธของการเคล่ือนไหวของราคาหลักทรัพยในปจจุบันกับราคาปดของ
หลักทรัพยในอดีตและความเส่ียงซ่ึงแทนดวยความแปรปรวนอยางมีเง่ือนไขของหลักทรัพยดวย
แบบจําลอง ARMA with GARCH-M ซ่ึงผลการศึกษาพบวาราคาหลักทรัพยทุกตัวในกลุมนี้จะถูก
กําหนดดวยราคาหลักทรัพยในอดีตอยางมีนัยสําคัญ  และขอมูลหลักทรัพยทุกตัวยังปรากฎเทอม 
ARCH และ GARCH แสดงถึงการเกิดความแปรปรวนอยางมีเง่ือนไขท่ีเกิดข้ึนทุกขอมูลหลักทรัพย 
สวนท่ีสองเปนการประยุกตแบบจําลอง ARMA with GARCH-M ในการวิเคราะหหลักทรัพย
ทางดานเทคนิค ซ่ึงในการศึกษานี้ไดทําการสรางสัญญาณซ้ือและขายหลักทรัพยดวยชวงความ
เช่ือม่ัน ±  1.0 standard deviation จากแบบจําลอง ARMA with GARCH-M และเปรียบเทียบ
ประสิทธิภาพในการวิเคราะหทางเทคนิคของชวงความเช่ือม่ันท่ีไดกับดัชนีกําลังสัมพันธ (RSI) โดย
จําลองสถานการณขอมูลสัญญาณซ้ือและขายท่ีได ผลการศึกษาพบวาสัญญาณซ้ือขายท่ีไดจากสอง
วิธีใหผลท่ีสอดคลองกันแตชวงความเช่ือม่ันจากแบบจําลองจะใหสัญญาณซ้ือและขายถ่ีกวาดัชนี
กําลังสัมพันธ ในทุกหลักทรัพย ชวงความเช่ือม่ันจากแบบจําลอง ARMA with GARCH-M และ
ดัชนีกําลังสัมพันธใหผลตอบแทนตอการลงทุนแลวดัชนีกําลังสัมพันธจะใหคาสูง เหมาะสําหรับ
ลงทุนในระยะยาว ผลตอบแทนตอการลงทุนแลวดัชนีกําลังสัมพัทธจะใหคาสูงกวาชวงความ
เช่ือม่ันซ่ึงจะเหมาะสมกับนักลงทุนระยะยาว 
 
 


